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RESUMEN

La unidad de Estadistica, informéatica y Telecomunicaciones de la Red de Salud Huamanga
cuenta con un Software llamado HisMinsa, mediante el cual se hace el llenado de atenciones
que se realiza en los diferentes puestos de salud, dicha informacion es utilizada por la unidad
para el analisis y procesamiento de data, para las altas gerencias de la Red, que estas a su
vez brinda la informacién a la direccion regional de salud de Ayacucho (DIRESA), para las

diferentes tomas de decisiones.

El estudio se realizd con la base de datos de la Red de Salud de Huamanga, el tipo de
investigacion es observacional, retrospectivo y transversal con el nivel de investigacion

descriptiva.

Se implementard un Data Mart que tiene como objetivo principal construir el Data Mart para
el estado de control de crecimiento y desarrollo que ayude al monitoreo del estado nutricional
de los nifios y nifias de la Red de Salud Huamanga, Ayacucho. Usando la metodologia Ralph
Kimball, que incluye una serie de tareas como primera tarea es la planificacion del proyecto,
seguido por la definicidn de los requerimientos del negocio, y centrarnos en la tarea de disefio
e implantacion del subsistema ETL, en la cual se podré realizar la extraccion, transformacion
y carga. Se utilizard SQL Server, y se podra visualizar los resultados en el software de Power
BI, para las tomas de decisiones.

Como una de las principales conclusiones se tiene que de acuerdo al marco tedrico del
capitulo 11, seccion 2.2.9, se construye el Data Mart de acuerdo a la metodologia de Ralph
Kimball definida sus técnicas en el capitulo I11, seccién 3.7, la cual nos permitié lograr los
objetivos trazados, la cual se puede mostrar en el capitulo IV, graficos 4.1. al 4.3, que brinda

toda la informacién del Control de crecimiento y desarrollo

Palabra clave: Control de Crecimiento y Desarrollo, Estado Nutricional, Data Mart,
Metodologia Ralph Kimball, Proceso ETL.

Vi



INTRODUCCION

La Red de Salud de Huamanga es una institucion prestadora de servicios de salud en las
diferentes localidades de la region que estan dentro de su jurisdiccion, para ello cuenta con
las Micro redes y Establecimientos de salud, y se genera una gran cantidad de data con las
diferentes atenciones que realiza a los pacientes de todas las edades y genero a lo largo de
todo afio en curso, a lo que principalmente pone énfasis es a los nifios y nifias con sus
diferentes atenciones que se realiza durante toda la etapa de desarrollo de vida del nifio, entre
uno de las atenciones se encuentra el Control de Crecimiento y Desarrollo, siendo este uno
de los principales atenciones que se realiza al nifio y nifia de la provincia de huamanga, por
ello se desea realizar un Data Mart del control de crecimiento y desarrollo para asi saber
cuantos atenciones se ha realizado a cada nifio o nifia, utilizando la metodologia de Ralph
Kimball.

Mi motivacion para la implementacion del Data Mart, se debe a que la Red de Salud
Huamanga cuenta con una gran cantidad de data, que le llega de los diferentes lugares, que
aun no estan procesadas, a la cual brindarle una herramienta para procesar la data y tener
una informacion rapida, para las diferentes tomas de decisiones, para ello se plantea el
problema principal ¢, Como el Data Mart para el estado de control de crecimiento y desarrollo

ayuda al monitoreo del estado nutricional de los nifios y nifias de la Red de Salud Huamanga.

Los objetivos especificos son: a) Disefiar el Data Mart para el Estado de Control de
Crecimiento que ayude al monitoreo del Estado Nutricional de los Nifios y Nifias de la Red
de Salud Huamanga, Ayacucho 2019. B) Disefiar el Data Mart para el Estado de Control de
Desarrollo que ayude al monitoreo del Estado Nutricional de los Nifios y Nifias de la Red de
Salud Huamanga, Ayacucho 2019.
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CAPITULOI
PLANTEAMIENTO DE LA INVESTIGACION

1.1 DIAGNOSTICO Y ENUNCIADO DEL PROBLEMA

La etapa infantil es considera la mas importante, para el desarrollo de toda la etapa
de vida del ser humana, por lo tanto se debe realizar un seguimiento de manera adecuada y
oportuna la evolucion y desarrollo de los nifios y nifias, siendo uno de los principales deberes
del estado de velar por su desarrollo y preocuparse por su bienestar a través de instituciones,
entidades protectoras de estrategias sanitarias y los programas de salud que son
implementados para su atencion, y una de las instituciones es la Red de Salud Huamanga,
ellas mediante los centros de Salud velan a los nifios y nifias de la region de Ayacucho. Las
atenciones que se realiza al nifio y nifia, cuentan con uno de las principales atenciones que
es el Control de Crecimiento y Desarrollo (CRED) cuya finalidad de la atencion es contribuir
en el crecimiento, desarrollo y estado nutricional, asi detectar oportunamente las

enfermedades como alteraciones o trastornos que pudieran acoger al nifio o nifia.

En la actualidad no se cuenta con datos exactos y visibles sobre cada atencién que debe llevar
cada nifio y nifia, o simplemente no se sabe exactamente cuantas atenciones tiene y tubo
segun su edad correspondiente, esto poniendo la desercion al control CRED por parte de sus
padres del nifio y convirtiendo en un problema para el personal de salud, debido a que no se
cuenta con la informacion necesaria, esto originando mayor numero de atenciones 0 menor

namero de atenciones segun lo que le corresponde al nifio y nifia.

La unidad encargada de procesar la informacion de las diferentes atenciones es la unidad de
Estadistica, Informatica y Telecomunicaciones, cuya recepcion de datos lo realiza mediante
el sistema web HisMinsa, cuyas atenciones que fueron realizas por el personal de salud de
manera diaria de los diferentes centros de salud, convirtiendo esto en una gran cantidad de
datos para procesar, dentro del proceso de datos que realiza la unidad se ha encontrado
ambigiedad en el procesamiento de datos, duplicidad de informacion y entregas tardias, esto

convirtiendo en problema a la hora de tomar decisiones.



1.2. DEFINICION DEL PROBLEMA DE INVESTIGACION

PROBLEMA PRINCIPAL

¢Como el Data Mart para el Estado de Control de Crecimiento y Desarrollo ayuda al
monitoreo del Estado Nutricional de los Nifios y Nifas de la Red de Salud Huamanga,
Ayacucho 2019?

PROBLEMA ESPECIFICO
a) ¢Como el Estado de Control de Crecimiento ayuda al monitoreo del Estado

Nutricional de los Nifios y Nifias de la Red de Salud Huamanga, Ayacucho, 2019?

b) ¢Como el Estado de Control de Desarrollo ayuda al monitoreo del Estado

Nutricional de los Nifios y Nifias de la Red de Salud Huamanga, Ayacucho, 2019?

1.3. OBJETIVOS DE LA INVESTIGACION

OBJETIVO PRINCIPAL

Construir el Data Mart para el Estado de Control de Crecimiento y Desarrollo que ayude al
monitoreo del Estado Nutricional de los Nifios y Nifias de la Red de Salud Huamanga,
Ayacucho, 20109.

OBJETIVOS ESPECIFICOS
a) Disefiar el Data Mart para el Estado de Control de Crecimiento que ayude al
monitoreo del Estado Nutricional de los Nifos y Nifias de la Red de Salud

Huamanga, Ayacucho, 2019.

b) Disefiar el Data Mart para el Estado de Control de Desarrollo que ayude al
monitoreo del Estado Nutricional de los Nifos y Nifias de la Red de Salud

Huamanga, Ayacucho, 2019.

1.4. JUSTIFICACION Y DELIMITACION DE LA INVESTIGACION
14.1. IMPORTANCIA DEL TEMA

Como importancia técnica se busca contribuir a las instituciones a adoptar el
desarrollo de inteligencia de negocios como los data werehouse o la Data Mart adecuando a

sus necesidades para tener una informacion clara y precisa a la mano para tomar las mejores



decisiones, para su desarrollo se busca mostrar el desarrollo, analisis y disefio de un Data
Mart con la metodologia de Kimball.

1.4.2.  JUSTIFICACION

En la actualidad la cantidad de datos fue creciendo y estos a la vez convirtiéndose
en el principal activo de cualquier organizacion, y la Red de Salud de Huamanga siendo una
organizacion prestadora de servicio de salud genera gran cantidad de informacion mediante
las atenciones que realiza en sus centros de salud, para la toma de decisiones eficientes se
basa en una gestion adecuada del conocimiento y uno de los pilares de esta son los almacenes
de datos, pero la Red de Salud Huamanga no cuenta con ello, es por ello que se plantea
desarrollar un Data Mart para poder tener datos integrados consistentes, confiables y asi
poder poner en disposicion de usuarios autorizados de forma oportuna para la toma de

decisiones.

El presente trabajo de investigacion pretende brindar informacion confiable y oportuna a la
Red de Salud Huamanga, para poder optar estrategias, acuerdos, seguimiento y cumplimento
sobre las atenciones de las etapas de desarrollo de vida del nifio y nifia, sobre todo el control
CRED, la cual es el centro de la investigacion, esto permitiendo detectar las diferentes

enfermedades de manera temprana y tomar las mejores decisiones.

1.43. DELIMITACION
La investigacion se realizaré en la ciudad de Ayacucho, abarcando las atenciones
que se realizan a los nifios y nifias de 0 a 11 afios de edad, en los diferentes establecimientos

de salud, que son pertenecientes a la Red de Salud Huamanga,



CAPITULO II
REVISION DE LA LITERATURA

2.1. ANTECEDENTES DE LA INVESTIGACION

Chavez (2017) en su tesis sobre Asistir a las consultas de Crecimiento y Desarrollo
(CRED) plantea que es importante para un nifio permitiendo asi identificar de manera
temprana si existe algun riesgo que pondria en peligro el desarrollo normal de la condicion

fisica y emocional del infante.

Campos (2018) en su tesis sobre asistir a los controles de CRED, nos dice que son muy
importantes para el nifio(a), ya que permite identificar oportunamente cualquier riesgo,

alteraciones que pongan en peligro el crecimiento y desarrollo normal de él.

Huaman y Huingo (2016) en su tesis sobre el control de crecimiento y desarrollo del menor
de un afio, teniendo como objetivo principal evaluar el cumplimento de la norma técnica de
la atencidn integral del nifio, asi concluyendo que el mayor tiempo se los destina a los
registros de datos.

Rojas (2018) en su tesis de investigacion habla como desde la implementacién de un
Datamart se logro obtener informacion tactica y oportuna sobre las prestaciones de servicios
de salud en adolescentes, como prestacion preventiva, prestacion recuperativa y prestacion
de rehabilitacién. Ademas, la facilidad de realizar reportes personalizados orientados al

analisis de datos y la toma de decisiones.

Duran (2017) en su tesis de investigacion concluye que se logrdé hacer un seguimiento
académico a los alumnos de ingenieria de sistemas de la universidad nacional de Cajamarca,
mediante un Datamart bajo la metodologia de Ralph Kimball, esto apoyando mejor a las

tomas de decisiones.



22.  MARCO TEORICO
2.2.1. CONTROL DE CRECIMIENTO Y DESARROLLO (CRED)

Segun el Ministerio de Salud (MINSA, 2005), define como conjunto de actividades
periddicas y sistematicas desarrolladas por el profesional ya sea enfermera o médico, con el
objetivo de vigilar de manera adecuada y oportuna el crecimiento y desarrollo de la nifia y
el nifio; detectar de manera precoz y oportuna riesgos, alteraciones o trastornos, asi como la
presencia de enfermedades, facilitando su diagnéstico e intervencion oportuna

disminuyendo deficiencias y discapacidades.

Para el Ministerio de Salud (MINSA), “El control de Crecimiento y desarrollo (CRED)
ofrece la oportunidad de brindar la consejeria como un espacio de comunicacion entre el

personal de salud y la madre o cuidador para apoyar practicas saludables” (2011, p. 52)

CRECIMIENTO

Segun MINSA (2011), define como el proceso de incremento de la masa corporal de un ser
vivo, que se produce por el aumento en el numero de células (hiperplasia) o de su tamafo
(hipertrofia). Es un proceso que esta regulado por factores nutricionales, socioecondémicos,
culturales, emocionales, genéticos y neuroendocrinos. Se mide por medio de las variables

antropomeétricas: peso, talla, perimetro ceféalico.

Para Torres, “Movimiento de la materia viva que se desplaza en el tiempo y en el espacio.
El crecimiento es s6lo la manifestacion de la capacidad de sintesis de un organismo y de
cada una de sus células” (2002, p. 92).

Segun Ferri, El crecimiento indica en cantidad “Es el resultado de la division celular y de la
sintesis de proteinas. Se refleja por el aumento del tamafio y peso, del conjunto o de
cualquiera de sus partes” (1996, p. 32)

DESARROLLO

Segun MINSA (2011), define como proceso dinamico por el cual los seres vivos logran
mayor capacidad funcional de sus sistemas a través de fendmenos de maduracion,
diferenciacion e integracion de sus funciones, en aspectos como el bioldgico, psicologico,
cognoscitivo, nutricional, sexual, ecoldgico, cultural, ético y social. Se encuentra

influenciado por factores genéticos, culturales y ambientales.



Para Ferri. “El desarrollo es definido como un aumento progresivo de habilidades y
capacidad para funcionar, indica un cambio cualitativo en el funcionamiento del nifio y nifia”
(1996, p. 2)

“El desarrollo implica la diferenciaciéon y madurez de las células y se refiere a la adquisicion

de destrezas y habilidades en varias etapas de la vida” (Torres, 2002, p. 54).

A. PERIODICIDAD DEL CONTROL DE CRECIMIENTO Y DESARROLLO
DE LA NINA Y NINO MENOR DE 5 ANOS.

Tabla 1
Periodo de controles del nifio y nifia menores de 5 afios
EDAD CONCENTRACION PERIODICIDAD
Recién nacido 2 7y dias de vida
De0Olall 11 1m, 2m, 3m, 4m, 5m, 6m, 7m, 8m, y 9m,
meses 10m, 11m
De 12a23 6 12m,14m, 16m, 18m, 20m, 22 meses
meses
De 24 a59 12 (4 por afio) 24m, 27m, 30m, 33m, 36m, 42m, 45m, 48m,
mes 51m, 54m y 57mses

Fuente: MINSA, 2011



Tabla 2

Control de crecimiento y desarrollo (Z001)

GRUPO DE EDAD

10

20

30

40

NUMERO DE CONTROLES
5 e 7 8 9°  10°

11°

Total

Delda7d

De 8d a 14d

De 15d a 21d

De 22d a +d

Total Recién Nacido

29 dias - 11 meses

01 afio

02 afios

03 afios

04 afios

05 a 11 afos

Fuente: MINSA, 2011

2.2.2. ESTADO NUTRICIONAL

Segun Minsa (2011), el estado nutricional se evalia y monitoreo el crecimiento
utilizando las medidas antropométricas (peso, longitud, talla y perimetro cefélico) las
mismas que son tomadas en cada contacto de la nifia o nifio con los servicios de salud y son

comparadas con los patrones de referencia vigentes, determinando la tendencia del

crecimiento.

Para la Organizacion Mundial de la Salud (OMS). “Es la condicién del organismo que resulta

de la relacién entre las necesidades nutritivas individuales y la ingestién, absorcién y

utilizacion de los nutrientes contenidos en los alimentos” (s, f, p. 129)




Tabla 3
Codificacion del estado nutricional.

PUNTO
PESO POR PESO POR CIE | TALLA PARA
DE CIE10 CIE10
EDAD TALLA 10 EDAD
CORTE
Desviacion
Clasificacion Clasificacion Clasificacion
Estandar
>+3 Obesidad E669
>+2 Sobrepeso E660 Sobrepeso E660 Alto E344
+2a-2 Normal Z006 Normal Z006 Normal Z006
<-2a-3 Desnutricion | E440 | Desnutricion | E440 Talla Baja E45X
Aguda
<-3 Desnutricién | E43X
Severa

Fuente: MINSA, 2012

Tabla 4
Estado nutricional (Z006)

NUMERO DE EVALUACIONES ANTROPOMETRICAS
10 20 3° 4° 5° @g° 7° 8 9° 10° 11° TOTAL

GRUPO DE EDAD

Delda7d

De 8d a 14d

De 15d a 21d

De 22d a +d

Total, Recién Nacido

29 dias - 11 meses

01 afio

02 afios

03 afios

04 afnos

05 a 11 afos

Fuente: MINSA, 2012



2.2.3. RED DE SALUD HUAMANGA

Para la Direccion Regional de Salud de Ayacucho (DIRESA, 2012), define como
el conjunto de establecimientos y servicios de salud, de diferentes niveles de complejidad y
capacidad de resolucion, interrelacionados por una red vial y corredores sociales, articulados
funcional y administrativamente, cuya combinacion de recursos y complementariedad de
servicios asegura la provision de un conjunto de atenciones prioritarias de salud, en funcién

de las necesidades de la poblacion.

A MICRO RED

La Micro Red es el conjunto de establecimientos de salud del primer nivel de
atencion cuya articulacién funcional, segun criterios de accesibilidad y &mbito geografico,
facilita la organizacion de la prestacion de servicios de salud. La Micro Red es la superficie
territorial dentro de la cual se puede dar con facilidad las relaciones entre la poblacion y el
establecimiento de salud o entre establecimientos, debido a que presenta facilidad para la
comunicacion y el transporte dentro de su territorio. (Para la Red de Salud Huamanga, 2012,
p. 32)

B. CENTRO DE SALUD

Para la Red de Salud Huamanga “Los centros de salud son lugares que brindan
cuidados para la salud. Que son acreditados por la autoridad competente y registrados en la
Superintendencia Nacional de Aseguramiento en Salud, autorizados para brindar los

servicios de salud correspondientes a su nivel de atencion” (2012, p. 45)

C. UNIDAD DE ESTADISTICA, INFORMATICA Y
TELECOMUNICACIONES
Red de Salud Huamanga, define como una unidad de apoyo a la gerencia.
“Encargada de lograr que la Red de Salud Huamanga provea la informacion estadistica de
salud y el soporte informatico, mecanizacién e integracion de los sistemas de informacion

requeridos para los procesos organizacionales” (2012, p. 118)

2.2.4. INTELIGENCIA DE NEGOCIOS
Segun Ahumada, Perusquia (2014) a partir de la gestion del conocimiento, surge el

concepto de inteligencia de negocios (Business Intelligence, inteligencia empresarial o



inteligencia de negocios); se llama asi al conjunto de estrategias, acciones y herramientas
enfocadas a la administracion y creacion de conocimiento mediante el analisis de datos

existentes en una organizacion o empresa.

Para Oracle, La inteligencia de negocios debe ser parte de la estrategia empresarial, ya que
le permite optimizar la utilizacion de recursos, monitorear el cumplimiento de los objetivos
de la empresa y aumenta la capacidad de tomar buenas decisiones para asi obtener mejores
resultados. (2016, p. 2)

Segln Rotaeche, Business Inteligence es el conjunto de metodologias, aplicaciones y
tecnologias que permiten reunir, depurar y transformar datos de los sistemas transaccionales
e informacion desestructurada (internay externa a la compafiia) en informacion estructurada,

para su explotacion directa. (2007, p. 52)

Segun Cano (2007). Business Intelligence es un proceso interactivo para explorar y analizar
informacidn estructurada sobre un area (normalmente almacenada en un data warehouse),
para descubrir tendencias o patrones, a partir de los cuales derivar ideas y extraer

conclusiones.
Segun Cutro (s.f.), Business Intelligence es la habilidad para transformar los datos en

informacion, y la informacién en conocimiento, de forma que se pueda optimizar el proceso

de toma de decisiones en los negocios.
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Figura 2.1. Arquitectura de una solucion de Bussines Intelligence (Coronel 2015)

Acciones, lograr conclusiones mas precisas y llegar a decisiones efectivas y oportunas. Por

lo tanto, podemos concluir que la principal ventaja derivada de la adopcidn de un sistema de

inteligencia empresarial se encuentra en la mayor efectividad del proceso de toma de

decisiones. (Wiley, 2009)
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actions

Business
intelligence

Decision ]
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Many alternatives considered
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More accurate conclusions

l

Effective and timely decisions

Figura 2.2: Beneficios de un sistema de inteligencia de negocios (Wiley, 2009)
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2.25. DATA WEREHOUSE

Segun Conesa y Curto (2011), una data warehouse es un repositorio de datos que
proporciona una visién global, comdn e integrada de los datos de la organizacion,
independientemente de como se vayan a utilizar posteriormente por los consumidores o
usuarios, con las propiedades siguientes: estable, coherente, fiable y con informacion

historica.

Para Cano. “Un data warehouse es una coleccion de informacion creada para soportar las

aplicaciones de toma de decisiones” (2007, p. 24).

Segun Lopez (2002), el data warehouse es una coleccion de datos orientados al tema,
integrados, no volatiles e historiados, organizados para el apoyo de un proceso de ayuda a la

decisién.

Segun Kimball y Caserte, Un Data warehouse es una copia de los datos transaccionales
especificamente estructurada para la consulta y el andlisis en el procesamiento de la
informacion. (2004, p. 63)

Segun Inmon (2007), afirma que el Data warehouse es un modelado y analisis de datos para

los tomadores de decisiones, que son utiles en el apoyo y soporte, el cual garantiza la
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confiabilidad y provee operaciones logicas estructurales de los datos procesados a nivel

organizacional.

“Conjunto de tecnologias de soporte a la toma de decision, cuyo objeto es que quien trabaja
con los conocimientos (ejecutivo, director, analista) pueda tomar decisiones de manera mas
rapida y eficaz” (Chaudhuri y Dayal, 1997, p. 518).

2.2.6. DATA MART

Para Conesa y Curto (2011), un Data Mart es un subconjunto de datos del data
warehouse cuyo objetivo es responder a una necesidad, con una poblacién de usuaria
especifica. Los datos estan estructurados en modelo estrella o copo de nieve. Un Data Mart

puede ser independiente o dependiente de un data warehouse.

Segun Tana (2014), son almacenes de datos mas pequefios que una data werehouse que por
lo general son utilizados por las pequefias y medianas empresas a diferencia de los cubos de

informacion que nos ayudan a visualizar la informacion clasificada.

Un Data mart es como un almacén de datos especializado, orientado a un tema, integrado,
volatil y variante en el tiempo para apoyar un subconjunto especifico de decisiones de
administracion. (Date, 2001)

Para Moss y Atre. “Un Data Mart es un subconjunto de datos derivado del Data Warehouse
(DWH). Estd disefiado para soportar requerimientos analiticos especificos de una
determinada unidad de negocios. Es un repositorio menos ambicioso que un DWH” (2003,

p. 45).

Segun Silva, un Data Mart es un conjunto de datos flexible, idealmente basado en el nivel
de granularidad mayor que sea posible, presentado en un modelo dimensional que es capaz
de comportarse bien ante cualquier consulta del usuario. En su definicion mas sencilla, un

Data Mart representa un Gnico proceso de negocio (2007, p. 45)
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Fuentes de informacién

Figura 2.4: Explicacion de una Data Mart (Cano, 2007)

2.2.6.1. CLASIFICACION DEL DATA MART
Segun Inmon (2002) Los clasifica en tres tipos de Data Mart las cuales son:

a) DATA MART DEPENDIENTE

“Los Datamart dependientes son aquellos que reciben los datos desde una Data
Warehouse. En este tipo de DataMart la fuente de los datos es unica” (Inmon, 2002, p. 75)
b) DATAMART INDEPENDIENTE

“Los Datamart Ilamados independientes son aquellos que toman sus datos
directamente desde los sistemas transaccionales y no dependen de otros” (Inmon, 2002, p.
75)

C) DATA MAR HIBRIDO
“Los Data Mart hibridos permite admitir englobar las fuentes de datos de un Data

warehouse corporativo con otras fuentes de datos tales como sistemas transaccionales y/o

operacionales” (Inmon, 2002, p. 75)

2.2.6.2. TIPOS DE DATA MART
Segun Inmon (2002), existen dos tipos de Data Marts.

> DATA MART OLAP
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“Se basan en los populares cubos OLAP, que se construyen agregando, segun los
requisitos de cada area o departamento, las dimensiones y los indicadores necesarios de cada
cubo relacional” (Inmon, 2002, p. 76)
> DATA MART OLTP

“Pueden basarse en un simple extracto de la data warehouse, no obstante, lo comun
es introducir mejoras en su rendimiento, las operaciones mas usuales aprovechando las

caracteristicas particulares de cada area de la empresa” (Inmon, 2002, p. 75)

2.2.7. VENTAJAS Y DESVENTAJAS
VENTAJAS

Para Nader (2002), los principales beneficios al utilizar una Data Mart son:

a) Dado que un Data Mart soporta menos usuarios que una data Warehouse se puede
optimizar para recuperacion mas rapida los datos que necesitan los usuarios.
b) Menores cantidades de datos implica que se procesan antes, tanto las cargas de datos

como las consultas.

C) Las peticiones pueden acotarse al area o red sirve esos datos, sin afectar al resto de
los usuarios.
d) Las aplicaciones cliente, pide las consultas es independiente del servidor que la

procesa y del servidor de bases de datos que almacenan la informacion.
e) Los costos que implica la construccion de un Data Mart son mucho menos a los de

la implementacion de un data Warehouse

DESVENTAJAS
Segun Vizuete y Yela, (2006), “no permite el manejo de grandes volimenes de informacion
por lo que muchas veces se debe recurrir a un conjunto de Data Marts para cubrir todas las

necesidades de informacién de la empresa”
2.2.8. DIFERENCIA ENTRE DATA MART Y DATA WEREHOUSE

Segun Acosta (2019) da un cuadro de las principales diferencias entre un Data Mart

y un data werehouse.

15



Tabla 5

Principales Diferencias entre un Data Mart y Data werehouse

CRITERIO DATA WAREHOUSE DATA MART
Ayuda a tomar una decision Ayuda a tomar decisiones
Vs estratégica. tacticas para el negocio.
El objetivo principal es Utilizado principalmente
proporcionar un entorno en una divisién de
Objetivo integrado y una imagen negocios a nivel de

Modelo dimensional

Gestion de datos

Foco

Tipo de datos

Normalizacion

coherente de laempresa en un
momento determinado.
Puede 0 no puede usarse en
un modelo dimensional. Sin
embargo, puede alimentar
modelos dimensionales.
Incluye una gran area de la
corporacion, por lo que se
tarda mucho tiempo en
procesarla.

Se enfoca ampliamente en
todos los departamentos. Es
posible que incluso pueda
representar a toda la empresa.
Los datos almacenados
siempre ofrecen mas detalle
en comparacion con Data
Mart.

Los almacenes modernos
estdn en su mayoria des
normalizados para
proporcionar consultas de
datos mas rapidas y un buen

rendimiento de lectura

departamento.

Se construye enfocado en
un modelo dimensional
usando un esquema de
inicio.

Son féciles de usar, disefiar
e implementar, ya que solo
puede manejar pequefias
cantidades de datos.

Esta orientado a un area de
negocio y se utiliza a nivel
de departamento.
construidos

Estan para

grupos de usuarios
particulares. Por lo tanto,
los datos son cortos y
limitados.

No hay preferencia entre
una estructura normalizada

o des normalizada.
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Almacenamiento de

datos

Valor de los datos

Disefiado para almacenar
datos de decisiones de toda la
empresa, no solo datos de

marketing.

Solo lectura desde el punto de

vista de los usuarios finales.

Es mas (til ya que puede traer

Modelado dimensional y
diseio de esquema en
estrella empleado para
optimizar el rendimiento de
la capa de acceso.

Datos transaccionales
agrupados alimentados
directamente desde el Data
Warehouse.

Contiene datos, de un

informacién de cualquier departamento especifico de
Alcance )

departamento. una empresa. Tiene un uso

limitado

Los datos provienen de Los datos provienen de
Fuente

muchas fuentes. muy pocas fuentes.

El tamafio del Data EItamafio de Data Mart es
Tamanio Warehouse puede variar de inferior a 100 GB.

100 GB a mas de un TB.

El proceso de EI proceso de

Tiempo de implementacién puede implementacion de Data

implementacion

extenderse de meses a afos.

Mart esta restringido a unos

pOCOS meses.

Fuente: Acosta, 2019

2.2.9.

METODOLOGIA RALPH KIMBALL

Segun Rodriguez “Ralph Kimball es el autor considerado como el "Gurd™ del DWH
junto con Bill Inmon. Su metodologia se ha convertido en el estandar de facto en el area de
apoyo a las decisiones empresariales” (2010, p. 154)

Segun Rivadera (s.f.), la Metodologia Kimball, es una metodologia empleada para la
construccién de un almacén de datos (data warehouse) que no es mas que, una coleccion de
datos orientada a un determinado &mbito (empresa, organizacion, etc.), integrado, no volatil

y variable en el tiempo, que ayuda a la toma de decisiones en la entidad en la que se utiliza.
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Segun Matallana y Vivanco (2014), es una #metodologia orientada al disefio de base de datos

que almacena la informacion que servirda como apoyo a la toma de decisiones”

Segun Rivadera (s. f), la metodologia se basa en lo que “Kimball denomina Ciclo de Vida
Dimensional del Negocio (Business Dimensional Lifecycle)”. Este ciclo de vida del

proyecto, esta basado en cuatro principios basicos:

> Centrarse en el negocio: Concentrarse en la identificacion de los requerimientos
del negocio y su valor asociado, y crear relaciones sélidas con el negocio.

> Construir una infraestructura de informacion adecuada: Disefiar una base de
informacidn Unica, integrada, facil de usar, de alto rendimiento.

> Realizar entregas en incrementos significativos: Crear el almacén de datos (DW)
en incrementos entregables en plazos de 6 a 12 meses.

> Ofrecer la solucion completa: Proporcionar todos los elementos necesarios para

entregar valor a los usuarios de negocios.

Seleccion de
Productos e
Implementacién

Disefio De La
arquitectura
técnica

Crecimiento

Disefio e

Planificacion Re Duiﬁr?rﬁil\g:tgse del Modelado Disefio Fisico Implementacion Implementacion
del Proyecto 4 X Dimensional del Subsistema P
Negocio de ETL

Desarrollo de
aplicaciones de
Bl

Especificacion
de aplicaciones
de Bl

Mantenimiento

> Administracién del Proyecto de DW/BI

Figura 2.5. Tareas de la metodologia de Kimball, denominada Business Dimensional

Lifecycle (Riadera, s. f)
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2.2.9.1. TAREAS DE LA METODOLOGIA DE KIMBALL
A. PLANIFICACION DEL PROYECTO

Segun Rivadera (s.f), se determina el propdsito del proyecto, sus objetivos
especificos y el alcance del mismo, los principales riesgos y una aproximacion inicial a las

necesidades de informacion.

Segun Guillen (2012), “La planificacion busca identificar la definicion y el alcance del
proyecto de data warehouse, el cual se focaliza sobre recursos, perfiles, tareas, duraciones y

secuencialidad”

B. DEFINICION DE LOS REQUERIMIENTOS DEL NEGOCIO

Segun Rivadera (s.f.) la “definicion de los requerimientos es en gran medida un
proceso de entrevistar al personal de negocio, Se debe aprender tanto como se pueda sobre
el negocio, los competidores, la industria y los clientes del mismo”

Segun Guillen (2012), “La definicidn de los requerimientos del negocio determina los datos
necesarios para cumplir los requerimientos analiticos de los usuarios. Disefiar los modelos
de datos para soportar estos andlisis requiere un enfoque diferente al usado en los sistemas

operacionales”

C. MODELO DIMENSIONAL
Segln Rivadera (s.f.) La creacion de un modelo dimensional es un proceso

dindmico y altamente iterativo, y el proceso iterativo consiste en cuatro pasos.

Elegir el proceso de negocio (Eleccion del Data Mart)
Eleccion del objetivo de las tablas de hechos.

Elegir las dimensiones.

A o np e

Identificar medidas y las tablas de hechos
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Figura 2.6. Diagrama de flujo del proceso dimensional de Kimball (Rivadera, s.f.)

Segin Sullcarayme y Mamani, comienza con una matriz donde se determina la
dimensionalidad de cada indicador y luego se especifican los diferentes grados de detalle
dentro de cada concepto del negocio, asi como la granularidad de cada indicador y las

diferentes jerarquias que dan forma al modelo dimensional del negocio (2017, p. 145)

a. MODELO ESTRELLA

Segun Cedefio (2005), es un paradigma de modelado que tiene un solo objeto en el
medio conectado con varios objetos de manera radial el objeto en el centro de la estrella es
la tabla de hechos y los objetos conectados a ella son las tablas de dimensiones. Las tablas
de dimensiones solo se relacionan con la tabla de hechos, es decir, no existen relaciones

entre estas.
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Segun Ullman y Widow (1999) define al esquema estrella “forma un diagrama en forma de
estrella teniendo en el centro de la estrella una o més tablas de hechos y las puntas de las

estrellas a las tablas de dimensiones”

Segin Rojas (2014), un “modelo estrella es un modo de representar datos
multidimensionales en una base de datos relacional. Las tablas dimensiones guardan
informacidn descriptiva acerca de sus miembros y sus relaciones”. Mientras, que las tablas

de hechos almacenan datos de negocio

Segun Wolff, en general, el modelo multidimensional también se conoce con el nombre de
esquema estrella, pues su estructura base es similar: una tabla central y un conjunto de tablas
que la atienden radialmente. Este modelo entonces, resulta ser asimétrico, pues hay una tabla
dominante en el centro con varias conexiones a las otras tablas. Las tablas Lock-up tienen

solo la conexion a la tabla fact y ninguna més (s. f. p. 32)

Dimension1 Dimension2
Aid_Dimension1 +— 1',rﬂixd_[}imensic')n2
e ecios NSt
nl . : -, ampo
Aid_Dimension1
CampoN ~id_Dimension2 1* CampoN
U 4id_Dimension3
Aid_Dimension4
Dimension3 Hechof | Dimension4
L . i Hecho2 .. . P
~id_Dimension3 HechoN ~id_Dimension4
Campo1 Campo1
Campo2 Campo2
CampoN CampoN

Figura 2.7. Modelo estrella (Bernabéu, 2010)

b. MODELO COPO DE NIEVE
Segun Ramos (2016), esta es una estructura mas compleja que el esquema en
estrella. La diferencia es que algunas de las dimensiones no estan relacionadas directamente

con la tabla de hechos, sino que se relacionan con ella a través de otras dimensiones. En este
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caso también tenemos una tabla de hechos, situada en el centro, que contiene todas las

medidas y una o varias tablas adicionales, con un mayor nivel de normalizacion.

Segun Rojas (2014), los esquemas de copos de nieve contienen una tabla de hechos centrales
para el tema y numerosas tablas de dimensiones para la informacion descriptiva sobre las
dimensiones del tema. La tabla hechos puede contener varios millones de filas. La
informacidn a la que se tiene acceso con mas frecuencia se agrega previamente y se resume

para mejorar aun mas, el rendimiento.

Segln Cedefio (2005), el modelo copo de nieve es una extension del esquema estrella en
donde cada una de las puntas de la estrella puede dividirse en mas puntas. En esta forma de

esquema, las tablas de dimension pueden tener relacién con otras tablas de dimension.

Segln Bernabéu (2010), el modelo copo de nieve representa una extension del modelo en
estrella cuando las tablas de dimensiones se organizan en jerarquias de dimensiones, es decir
existe una tabla de hechos central que esta relacionada con una o mas tablas de dimensiones,

quienes a su vez pueden estar relacionadas o no con una o0 mas tablas de dimensiones.

Dimension1 Dimension2 | [Dimensién2a
Aid_Dimensiont 1HJit:I_I:!irnf:nsii.*mE J—'ﬂid_mmensmnla
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CampoN

Figura 2.8. Modelo Copo de nieve (Bernabéu, 2010)




TABLA DE HECHOS
Segun Kimball y Ross (2013), la tabla de hechos en un “modelo dimensional que almacena
las mediciones de los rendimientos resultantes de los eventos, de los procesos de negocio de

una organizacion”

Segln Rojas y Zamudio (2016) “El término hecho representa una medida del negocio. Cada
fila de unatabla de hechos corresponde a un evento de medicidn. Los datos de cada fila estan

en un nivel especifico de detalle”

TABLA DE DIMENSIONES

Segun Kimball y Ross (2013), las tablas de dimensiones son compafieros integrales de una
tabla de hechos. “Las tablas de dimensiones contienen el contexto textual asociado a un
evento de la medicién de los procesos del negocio, describen el qué, quién, dénde, cuando

como y por qué” (Rojas y Zamudio, 2016, p. 43).

D. DISENO FisSICO
Segun Rivadera (s. f), se debe concentrar en las siguientes preguntas.

> ¢Cémo puede determinar cuan grande sera el sistema de DW/BI?

> ¢ Cuales son los factores de uso que llevaran a una configuracion mas grande y mas
compleja?

> ¢Cdémo se debe configurar el sistema?

> ¢Cuédnta memoria y servidores se necesitan? ¢(Qué tipo de almacenamiento y
procesadores?

> ¢Como instalar el software en los servidores de desarrollo, prueba y producciéon?

> ¢Qué necesitan instalar los diferentes miembros del equipo de DW/BI en sus

estaciones de trabajo?

> ¢ Como convertir el modelo de datos l6gico en un modelo de datos fisicos en la base
de datos relacional?

> ¢ Como conseguir un plan de indexacion inicial?

> ¢Debe usarse la particion en las tablas relacionales?
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Segun Robles y Girdon (2015), algunos “elementos principales del disefio fisico son la
definicién de convenciones estdndares de nombres especificos del ambiente de la base de

datos”

E. DISENO E IMPLEMENTACION DEL SUBSISTEMA ETL
Segun Rivadera (s.f.), en esta parte se “realiza el ETL, la base sobre la cual se
alimentara el DW, provenientes de los distintos sistemas y finalmente cargar la informacion

en el DW en un formato acorde para la utilizacion por parte de las herramientas de analisis”

Segln Guillen (2012), se definen como “procesos de extraccion a aquellos requeridos para
obtener los datos que permitiran efectuar la carga del modelo fisico, los procesos de carga

de datos son necesarios para poblar el Data Warehouse”.

Segln Pacco (2013), esta tarea tiene como “principales actividades la extraccion,
transformacion y carga (ETL), estas actividades son altamente criticas ya que tienen que ver

con la materia prima Data Warehouse™.

Segln Bustamante, Galvis y Gomez (2013), la funcion del “proceso ETL es de extraer,
limpiar, transformar, resumir y formatear los datos que se almacenaran en la bodega de datos,
el proceso se puede componer en tres subprocesos 0 componentes: componente extraccion,

transformacion y carga”

Segun Mufioz y Mozon (s.f) Un proceso “ETL bien disefiado extrae datos de las fuentes de
datos, hace cumplir estandares de calidad de datos, a fin de que los datos puedan ser
utilizados por los desarrolladores para las aplicaciones y los usuarios finales puedan tomar

decisiones estratégicas”

Kimball y Caserta, afirman que un sistema ETL extrae los datos desde los sistemas fuente,
verifica los estandares de calidad y consistencia que los datos requieren para ser procesados
y la entrega de tal manera que a partir de ellos se pueda construir las herramientas para la
toma de decisiones. Dicho proceso no solo se refiere al transporte de los datos de una
estructura a otra, por el contrario, durante este proceso se agrega valor a los datos en las

siguientes actividades: a) Elimina errores y corrige datos faltantes, b) Integra diferentes
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fuentes de informacion y c) Estructura los datos para que puedan ser usadas por las
herramientas de analisis (2004, p. 77)

Para Henao, el objetivo de ETL es extraer, transformar y cargar los datos directamente a una
base de datos la cual contiene tablas especialmente creadas para los datos de paso o
temporales, estas tablas se conocen como Tablas Dimensionales y Tablas de Hecho, las

cuales pueden ser actualizadas en cada proceso de carga. (2008, p. 89)

A FACES DEL PROCESO ETL

“La administracion de bodegas de datos requiere de un procesamiento para
garantizar la veracidad, integridad y centralizacion de los datos cuando existen diversas
fuentes de informacion, haciendo necesario utilizar aplicativos especializados para la

Extraccion, Transformacion y Carga de datos (ETL)”. (Duque y Hernandez, 2016, p. 72)

1. E: EXTRAER
Etapa donde se extraen y se obtienen los datos de las distintas fuentes de datos tanto
internas como externas de la empresa. La extraccion selecciona los datos en un formato listo

para iniciar el proceso de transformacion. (Silva, 2017, p. 35)

a) Analisis previo de las necesidades. “se evaluan las necesidades concretas de la
organizacion en cuanto a movimiento y transformacion de datos. se empieza con el
tratamiento de unos datos concretos segun una necesidad puntual y luego se realizan
ampliaciones a medida que se van necesitando”.

b) Identificacion de archivos. “se identifica de qué tipo son y en qué formato se
encuentran los sistemas fuente. Lo habitual es que los datos de los sistemas de
origen provengan de formatos distintos, que tendran que ser fusionados.”

C) Extraccion de los datos. “En funcion de las necesidades detectadas, se procede a

la extraccidn en si de dichos datos”

2. T: TRANSFORMAR:

“La fase de transformacion consiste en la aplicacion de una serie de funciones o
reglas de negocio sobre los datos extraidos para convertirlos en datos que, a continuacion,

seran cargados en la nueva fuente”.
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3. L: CARGA:
“La ultima parte de los procesos ETL es la fase de carga, el momento en el cual los

datos procedentes de la fase de transformacion son cargados en el sistema de destino”
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Figura 2. 9: Division entre gestion de datos y capa de presentacion de un Data warehouse
(Kimball y Caserta, 2004).

F. DISENO DE ARQUITECTURA TECNICA
Segun Guillen (2012), el disefio de arquitectura técnica cuenta con tres factores: los
requerimientos del negocio, los actuales ambientes técnicos y las directrices técnicas

estratégicas futuras planificadas.

“En esta fase se deben tener en cuenta tres factores: los requerimientos de negocio, los
actuales entornos técnicos, y las directrices técnicas y estratégicas futuras planificadas por
la compafiia, lo que permitira establecer el disefio de la arquitectura técnica del entorno del
Data Warehouse” (Pacco, 2013, p. 45)

G. SELECCION DE PRODUCTOS E IMPLEMENTACION
Segun Guillen (2012), utilizando el “disefio de arquitectura técnica, es necesario
evaluar y seleccionar componentes especificos, como ser la plataforma de hardware, el

motor de base de datos, la herramienta de ETL y herramientas de acceso”.
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Segun Pacco (2013), “evaltay selecciona cuales son los componentes necesarios especificos
de la arquitectura (plataforma de hardware, motor de la BD, herramienta de ETL. Luego se

realiza la instalacion de los componentes previamente evaluados y seleccionado”.

H. ESPECIFICACION DE APLICACIONES DE BUSINESS INTELLIGENCE
Segun Guillen (2012), se “identifican los diferentes roles o perfiles de usuarios para
determinar los diferentes tipos de aplicaciones necesarias en base al alcance de los diferentes

perfiles” (gerencial, analista del negocio, vendedor, etc.)

l. DESARROLLO DE APLICACIONES DE BUSINESS INTELLIGENCE
Segun Rivadera (s.f), “las aplicaciones de Bl incluyen un amplio espectro de tipos

de informes y herramientas de analisis, que van desde informes simples de formato fijo a

sofisticadas aplicaciones analiticas que usan complejos algoritmos e informacion del

dominio”.

J. IMPLEMENTACION
Segun Guillen (2012), “la implementacién representa la convergencia de la
tecnologia, los datos y las aplicaciones de usuarios finales para su correcto funcionamiento

se encuentra la capacitacion, el soporte técnico, la comunicacion”

Segun Morales, la implementacion representa la convergencia de la tecnologia, los datos y
las aplicaciones de usuarios finales accesible desde el escritorio del usuario del negocio.
Existen varios factores extras que aseguran el correcto funcionamiento de todas estas piezas,
entre ellos se encuentran la capacitacion, el soporte técnico, la comunicacion y las estrategias
de feedback. (2019, p. 132)

K. MANTENIMIENTO Y CRECIMIENTO

Segun Guillen, Data Warehouse es un proceso, de etapas bien definidas con
comienzo y fin, pero de naturaleza espiral, pues acompafia a la evolucion de la organizacion
durante toda su historia de la organizacion, como también afirma Kimball, si se ha utilizado

el ciclo de vida, el data warehouse esta preparado para evolucionar y crecer. (2012, p. 62)

“Se basa en la necesidad de continuar con las actualizaciones de forma constante para asi

lograr la evolucion de las metas por conseguir” (Pacco, 2013, p. 48)
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“Para administrar el entorno de DW actual es importante enfocarse en los usuarios de

negocio, los cuales son el motivo de su existencia, medir y proyectar su éxito” (Morales,

2019, p. 61)

L. GERENCIAMIENTO DEL PROYECTO
Segun Guillen (2012), “el gerenciamiento del proyecto asegura que las actividades

del ciclo de vida dimensional se lleven en forma sincronizada”.

2.2.10. PROCESAMIENTO ANALITICO EN LINEA OLAP (ON LINE
ANALYTICAL PROCESSING)
Segun Bernabéu (2010), “OLAP es el acrénimo para Procesamiento Analitico en
Linea (On-Line Analytical Processing) que representa una forma de ver los datos resumidos
historicos en estructuras multidimensionales (conocidos como cubos OLAP) que permitan

el acceso rapido a los mismos”.

Segln Tapia (2006), define como el “andlisis multidimensional e interactivo de la
informacién de negocios a escala empresarial. El analisis multidimensional consiste en
combinar distintas areas de la organizacion, y asi ubicar ciertos tipos de informacién que

revelen el comportamiento del negocio”.

Segun Laudon, OLAP soporta el analisis de datos multidimensionales, el cual permite a los
usuarios ver los mismos datos en diferentes formas utilizando maultiples dimensiones,
obtener respuestas en linea a preguntas especificas en un lapso de tiempo sumamente rapido
aun cuando los datos estdn almacenados en base de datos sumamente grande. OLAP
representa las relaciones entre los datos y cubos dentro de cubos de datos para permitir un

analisis de datos mas complejos. (2008, p. 21)

Segun Leme (2004), “OLAP es un conjunto de herramientas direccionadas a los usuarios
finales para acceder a las informaciones del Data Warehouse y que asi sea posible crear

informes que auxilien la toma de decision”.

OLAP Son aplicaciones que se encargan de analizar datos del negocio para generar

informacidn tactica y estratégica que sirve de soporte para la toma de decisiones logrando
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su maxima eficiencia y flexibilidad operando sobre Bases de datos multidimensionales. Se
basan en los cubos OLAP, que se construyen agregando, segun los requisitos de cada area o
departamento, las dimensiones y los indicadores necesarios de cada cubo relacional (Laudon
y Laudon, 2008, p. 65).

Segin Colaco y Turban (2009), afirman que las tecnologias “OLAP es la
multidimensionalidad de los datos. Esto significa que los datos son modelados en una
estructura conocida como cubo, que en cada dimension representa temas como, por ejemplo,

producto, cliente y tiempo”

Segun Pinheiro (2008), “menciona que la principal ventaja del OLAP es permitir que los
datos sean ordenados como a cada gerente les gustaria verlos y no por la visién de los

profesionales de las TIC”

Segun Vitt y Luckevich (2002), OLAP proporciona un modelo de datos intuitivo y
conceptual, para que los usuarios que no tengan experiencia como analistas puedan
comprender y relacionar los datos mostrados. Este modelo es llamado anélisis
multidimensional, siendo habilitado para ver los datos a través de mdltiples filtros, o
dimensiones, Existen variaciones de OLAP segln la cantidad de datos y la eficiencia
requerida. OLAP, no se recomienda para consultas complejas y que recorran muchas tablas.
(2002, p. 35)

A MOLAP (Multidimensional online analytical processing).
Segun Vitt y Luckevich (2002), “MOLAP Brinda el mayor rendimiento de
recuperacion de informacion; porque los datos son estructurados y colocados en niveles

especiales que se encuentran en un servidor central”.

Segun Ibarra (2006), “los datos se encuentran almacenados en una estructura
multidimensional, para optimizar los tiempos de respuesta, el resumen de la informacion es
usualmente calculado por adelantado, que estos valores pre calculados son la base de las

ganancias de desempefio”.

Para Moss y Atre. Su premisa base es el pre calculo de sus estructuras, de modo que siempre

se hacen las mismas consultas sobre una misma estructura, se carece de una base de datos
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relacional. Cada vez que un sistema cambia algin sector de sus estructuras vuelve a cargar
gran parte de sus dimensiones lo cual lo hace poco dindmico, pero a su vez con una gran

capacidad de respuesta (2003, p. 125).

El sistema MOLAP permite almacenar fisicamente los datos en estructuras
multidimensionales de manera que la representacion externa y la interna coincidan,
disponiendo de estructuras de almacenamiento especificas (Arrays) y técnicas de
comparacion de datos que favorecen el rendimiento del Data Warehouse (Bernabéu, 2010,
p. 263).

Segun Torres (2007) el MOLAP tiene las siguientes ventajas y desventajas:

Ventajas

a) Excelente performance: los cubos MOLAP son construidos para tener una rapida
recuperacion de datos y esta optimizado para operaciones.

b) Puede realizar calculos complejos: ya que todos los célculos han sido pre generados
cuando el cubo se crea. Por lo tanto, los calculos complejos se almacenan y regresan

su resultado rapidamente.

c) Extracto eficaz de los datos alcanzados con la pre- estructuracién de datos
agregados.

Desventajas

a) El paso de proceso (carga de los datos) puede ser absolutamente muy largo,

especialmente en volimenes grandes de los datos. Esto es remediado generalmente
haciendo solamente el proceso incremental, es decir, procesando solamente los
datos que ha cambiado (generalmente los nuevos datos).

b) Limitado en el monto de datos a ser manejados. Porque todos los calculos son
construidos cuando se genera el cubo, no es posible incluir grandes cantidades de
datos en el cubo en si mismo. Esto no quiere decir que los datos del cubo no deriven
de una gran cantidad de datos. Si es posible, pero en este caso, solo la informacion
de alto nivel puede ser incluida en este.

C) El acercamiento de MOLAP introduce redundancia de datos.
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B. ROLAP (Relational online analytical processing)
“En los sistemas ROLAP, los cubos multidimensionales se genran dindmicamente
al instante de realizar las diferentes consultas, haciendo de esta manera el manejo de cubos

transparente” (Bernabeu, 2010, p. 35).

Segun Vitt y Luckevich (2002), permite tomar ventaja de uno de sus mas grandes beneficios,
el almacenamiento de inmensas cantidades de datos. El rendimiento de recuperacion de la
informacién para ROLAP frecuentemente no es tan rapido como otras opciones de
almacenamiento. ROLAP es recomendado para consultas pesadas que no se usan muy a

menudo.

“Acronimo de Relational Online Analytical Processing, almacena los datos en un motor
relacional logrando una mejor flexibilidad mediante los tipos de analisis disponibles, tener
menor tiempo de respuesta para la elaboracion de reportes, andlisis de una enorme cantidad
de datos”. Se implementa sobre tablas fisicas disefiadas siguiendo un modelo en estrella o

copo de nieve (Tamayo, M. y Moreno F., 2006).
“ROLAP se utiliza para ahorrar espacio de almacenamiento cuando se trabaja con grandes
conjuntos de datos que se consultan con poca frecuencia; por ejemplo, datos exclusivamente

historicos” (Kimball y Ross, 2013).

Segln Torres (2007) “el ROLAP tiene las siguientes ventajas y desventajas”:

Ventajas

a) Almacena la informacion en una base de datos relacional

b) Utiliza indices de mapas de bits.

C) Utiliza indices de Join.

d) Posee optimizadores de consultas.

e) Cuenta con extensiones de SQL (drill- up, drill- down, etc).

Desventajas

a) Performance bajo. Ya que ROLAP es esencialmente multiples Querys de SQL en

la base de datos relacional, el tiempo de respuesta se alarga entre el tamafio de la

Base de Datos, mientras sea mas grande sera mas lenta.
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b) Limitada funcionalidad SQL. Ya que la tecnologia ROLAP utiliza basicamente
sentencias SQL o querys de la Base de Datos relacional, y SQL no aporta todas las
necesidades de consultas multidimensionales, ROLAP son limitadas a lo que el
lenguaje Base de Datos soporte. Se ha desarrollado Gltimamente herramientas
externas que permiten utilizar formulacion mas compleja que pueda cubrir parte de

estas deficiencias.

C. HOLAP (Hybrid online analytical processing).

Segun Kimball y Ross (2013), afirman que “HOLAP hace que las agregaciones se
almacenen en una estructura multidimensional, y los datos a nivel de detalle, en una base de
datos relacional como lo hace el almacenamiento ROLAP, obteniendo asi el rendimiento de

las consultas”.

Segun Vitt y Luckevich, “es un hibrido entre MOLAP y ROLAP, HOLAP no es realmente
un modo diferente de almacenamiento de datos”. Mas bien es la habilidad para diseminar
los datos a traves de bases de datos relacionales y multidimensionales con la finalidad de

obtener lo mejor de ambos sistemas (2002, p. 91).

Acrdénimo Hybrid Online Analytical Process, almacena datos con las dos técnicas anteriores,
utilizando MOLAP que ofrece analisis sobre los datos agregados, métricas o indicadores
precalculados y ROLAP que ofrece escalabilidad, célculo en tiempo real de reportes
requeridos por usuarios, concurrencia y administracion madura de los datos. (Tomayo y
Moreno, 2006, p.55)

Segun Bernabeu (2010), menciona que “HOLAP constituye un sistema hibrido entre
MOLAP Y ROLAP, que combina estas dos implementaciones para almacenar algunos datos

en un motor relacional y otros en una base de datos multidimensional”.

2.2.11. SISTEMA GESTOR DE BASES DE DATOS (SGBD)

Nevado (s.f.), un SGBD tiene como funciones principales: la descripcion,
manipulacion y control, que en conjunto permiten: a) Definir los datos a los distintos niveles
de abstraccion (fisico, logico y externo), b) Manipular los datos en la base de datos,
permitiendo insertar, modificar, borrar y consultar los datos, ¢c) Mantener la integridad de la

base de datos, y d) Controlar de la privacidad y seguridad de los datos en la base de datos.
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Para Silberschatz y Korth. Los Sistemas Gestores de Bases de Datos (SGBD), también
Ilamado DBMS (Data Base Management System) como una coleccién de datos relacionados
entre si, estructurados y organizados, y un conjunto de programas que acceden y gestionan

esos datos, y esos datos se denomina bases de datos (2006, p. 15)

Para Cobo. “La existencia de los lenguajes denominados algebra relacional y calculo
relacional, son la base del éxito comercial de los SGBDR (Sistemas gestores de Base de
Datos Relacionales)” (s.f., p. 49).

Para Arreguin. “Es un conjunto de datos interrelacionados, recolectados, que satisfacen las
necesidades de informacion de una comunidad determinada de usuarios, estos son los que

dieron a la creacion de numerosas bases de datos” (2006, p. 9).

Segln Sanchez (2012), “un sistema gestor de base de datos es el software que permite
gestionar bases de datos, ocultando la fisica de la misma y permitiendo manejarla desde un

nivel mas conceptual”.

A. BASE DE DATOS
Segun Gutiérrez (s. f) lo define como un “almacén de datos relacionados con
diferentes modos de organizacién. Una base de datos representa algunos aspectos del mundo

real, aquellos que le interesan al usuario”.

Segun Oppel y Sheldon, a pesar de la falta de una definicion absoluta, la mayoria de las
fuentes coinciden en que una base de datos, por lo menos, es una coleccion de datos
organizada en un formato estructurado que es definido como metadatos que describe esa
estructura. Puede pensar en los metadatos como informacion sobre los datos almacenados,

que define como se almacenan éstos en una base de datos. (2009, p. 124)

Segun Batai (1994), “las bases de datos presentan una serie de caracteristicas propias, los
cuales son: 1) independencia de datos, 2) eficiencia, 3) Normalizacion. Estas definen a una

base de datos relacional consistente dentro de una arquitectura”.

Segin Gomez (2013), “es una coleccion de datos, donde los datos estan légicamente

relacionados entre si, tienen una definicion y descripcion comunes y estan estructurados de
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una forma particular. Una base de datos es también un modelo del mundo real y, como tal,
debe poder servir para toda una gama de usos y aplicaciones”.

Segun McLeod (2000), “afirma que la base de datos esta formada por tablas en las cuales se
almacenan los datos. Asi mismo, las tablas estan formadas por columnas y filas a las cuales

se les conoce como campos Y registros”.

Una base de datos de un Sistema de Informacion es la representacion integrada de los
conjuntos de entidades instancia correspondiente a las diferentes entidades tipo del Sistema
de Informacion y de sus interrelaciones. Esta representacion informatica (o conjunto
estructurado de datos) debe poder ser utilizada de forma compartida por muchos usuarios de
distintos tipos. (Camps et al, 2007, p. 21).

B. BASE DE DATOS RELACIONAL

“Una coleccion de tablas a cada una de las cuales se asigna un nombre tnico. Cada

tabla tiene una estructura similar” (Korth y Silberschatz, 2006, p. 12).

De acuerdo a Osorio (2008), es un paradigma que se ha adoptado en las tecnologias de la
informacidn, ninguno como el modelo relacional de las bases de datos se ha consolidado de
una manera tan categorica y unanime, pudiéndose decir que la actual orientacion a objetos

debe su éxito a la consolidacién de este modelo en la implementacion de las bases de datos.

De acuerdo a Heurtel (2009), una base de datos relacional presenta una organizacién de los
datos basada en el modelo relacional desarrollado en 1970 por Edgar Codd. Es la estructura
mas extendida actualmente; En una base de datos relacional, los datos se organizan en tablas
enlazadas de manera l6gica. Una tabla incluye columnas (o campos) que describen una fila

(o registro). La relacion entre las tablas se establece mediante una columna.
Segun Quiroz (2003), afirma que una “base de datos relacional se utiliza para modelar

problemas reales y administrar datos dindmicamente. Es una forma sencilla de representar

los datos en este modelo y es la representacion por medio de tablas, una para cada relacion”.
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(IBM, 1920), “Es un conjunto de tablas y se manipula de acuerdo con el modelo de datos
relacional. Contiene un conjunto de objetos que se utilizan para almacenar y gestionar los

datos, asi como para acceder a los mimos”.

2.2.12. POBLACION
Para Chavez (2007), “la poblacién es el universo de estudio de la investigacion,
sobre el cual se pretende generalizar los resultados, constituida por caracteristicas o estratos

que le permiten distinguir los sujetos, unos de otros”.

Segun Tamayo y Tamayo (1997), “La poblacion se define como la totalidad del fendmeno a
estudiar donde las unidades de poblacidn poseen una caracteristica comun la cual se estudia

y da origen a los datos de la investigacion”.

“Una poblacion es el conjunto de todos los casos que concuerdan con una serie de

especificaciones” (Hernandez et al. 2014, p. 170)

2.2.13. CENSO

Para Billy y Ango, “Consiste en obtener mediciones del nimero total de elementos
que componen la poblacion (Tebrica 0 muestreada). La realizacion del censo es factible
cuando la poblacién es pequefia o se dispone entre otros, de recursos econémicos, l6gicos”
(2018, p. 254)

Para Hernandez et al. “No siempre, pero en la mayoria de las situaciones si realizamos el

estudio en una muestra. S6lo cuando queremos efectuar un censo debemos incluir todos los

casos (personas, animales, plantas, objetos) del universo o la poblacion” (2014, p. 172).
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CAPITULO 111
METODOLOGIA DE LA INVESTIGACION

3.1. TIPO Y NIVEL DE LA INVESTIGACION
B. TIPO DE INVESTIGACION

Para Supo (2015), “en los estudios observacionales no existe intervencion de
ningun tipo por parte del investigador, de manera que los datos observados y la informacion
consignado refleja la evolucién natural de los eventos”. Por esta consideracion la

investigacion es de tipo observacional.

Para Supo (2015), los estudios retrospectivos “utilizan datos que se obtienen de registros
preexistentes, datos que provienen de mediciones en donde el investigador no tuvo
participacion alguna. A este tipo de informacion se le suele llamar datos secundarios”. Por

esta consideracion la investigacion es de tipo retrospectivo.

Para Supo (2015), en un estudio transversal todas las variables (incluyendo la variable de
estudio) “son medidas en una sola ocasion bajo esta condicion, si realizamos comparaciones
entre estas mediciones se les suele llamar entre muestras independientes, aunque el nombre
correcto seria entre grupos independientes”. Por esta consideracion la investigacion es de

tipo transversal.

C. NIVEL DE INVESTIGACION

Segun Bernal (2010), la investigacion descriptiva es la capacidad para seleccionar
las caracteristicas fundamentales del objeto de estudio y su descripcion detallada. Esta
investigacion se soporta fundamentalmente en técnicas como la encuesta, la entrevista, la
observacién y la revision documental. Algunos temas de investigacion descriptiva son: a)
estudios de caracter diagnostico, b) disefios de guias, modelos, productos, prototipos, etc., c)
estudio de mercado, d) estudio de descripcion de conducta, €) estudio de tiempo y

movimiento.

Para Supo (2015), “la investigacion descriptiva es el primero de los niveles cuantitativos.

Aqui, el andlisis estadistico es indispensable a la hora de hacer célculos para completar los
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objetivos de estudio. Los estudios descriptivos son “univariados” por qué el analisis de datos

se centra en una sola variable”.

Para Hernadez, et al. (2014) Los estudios descriptivos buscan especificar las propiedades,
las caracteristicas y los perfiles de personas, grupos, comunidades, procesos, objetos o
cualquier otro fendmeno que se someta a un anélisis. Es decir, Unicamente pretenden medir
o recoger informacion de manera independiente o conjunta sobre los conceptos o las
variables a las que se refieren, esto es, su objetivo no es indicar como se relacionan estas.

Por esta consideracion el nivel de investigacion es descriptiva.

32.  DISENO DE LA INVESTIGACION
La investigacion estd enmarcada en el disefio no experimental, puesto que el caso
de estudio no amerita la manipulacion de las variables. Asimismo, se ha considerado el

disefio transversal, ya que la recoleccion de datos se realizara en un solo momento.

La informacion que se necesita para el estudio, se ha recolectado de la base de datos y
registros digitales existentes para el afio 2018 y parte del 2019 en la Red de Salud Huamanga,
esta informacion se procesara mediante la metodologia de Kimball y los resultados obtenidos

seran presentadas mediante indicadores para el control CRED.

3.3. POBLACION Y MUESTRA

POBLACION

La poblacion estd conformada por todas las atenciones de control de crecimiento y
desarrollo, de los nifios y nifias de 0 a 11 afios, de todos los establecimientos de salud,

pertenecientes a la Red de Salud Huamanga, durante el afio 2019.

MUESTRA

No existe muestra, porque se utiliza toda la poblacidn, siendo un censo.

3.4. VARIABLES E INDICADORES

3.4.1. DEFINICION CONCEPTUAL DE LAS VARIABLES

VARIABLES

Estado nutricional. — Es el estado de salud de una persona, de cdmo se encuentra de acorde

a su edad o etapa de desarrolla de vida, como también el estado nutricional es el encargado
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de que una persona se encuentre sano o enfermo en lo largo de su etapa de vida, y donde una
persona se tiene que tener mejor alimentacion y encontrarse sano y fuerte es en la etapa de
la infancia, ya que mientras se tenga mejor alimentacion en esta etapa de la infancia se podra

ver mejor en la etapa de la adultez.

Red de salud Huamanga. — Es una Institucion encargada de velar y controlar a los centros
de salud, organizandolas por Micro Redes y por territorio a lo largo de la provincia de
huamanga, estd a la vez brindara informacion de las diferentes atenciones que se esta

realizando a la poblacion y la direccion regional de salud.

VARIABLES DESCRIPTIVAS
Estado de control de Crecimiento. — Proceso mediante el cual se hace una serie de

mediciones al nifio o nifia, acorde a su edad, toma de medidas talla peso.

Estado de control de Desarrollo. — Proceso de mediciones que se realiza al nifio o nifia, de

acuerdo a su edad, mediante el cual se visualiza su maduracién y estado nutricional.

Unidad de estadistica, Informatica y Telecomunicaciones. — Unidad que centraliza la
informacién proveniente de las micro redes y Centros de Salud, encargada de brindar

informacién a la Red de Salud Huamanga.

3.4.2. DEFINICION OPERACIONAL DE LAS VARIABLES
VARIABLES DE INTERES

X: Estado Nutricional

Y: Red de Salud de Huamanga.

VARIABLES DESCRIPTIVAS

X1: Estado de Control de Crecimiento.

X2: Estado de Control de Desarrollo.

Y1: Unidad de Estadistica, Informatica y Telecomunicaciones.

La operacionalizacion de las variables, se muestra en el anexo A.
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3.5. TECNICAS E INSTRUMENTOS PARA RECOLECTAR INFORMACION
3.5.1. TECNICAS

Se utiliza la técnica de analisis documental, para recolectar datos en relacion a la
variable de control de crecimiento y desarrollo y a las variables descriptivas estado de control

de crecimiento.

3.5.2. INSTRUMENTOS
Se utilizo la ficha de analisis documental que se denoming, ficha de analisis de la
base de datos. Ficha que permite obtener datos a partir de la base de datos y a partir del cubo,

sobre las atenciones de control, se muestra en el anexo B.

3.6. HERRAMIENTAS PARA EL TRATAMIENTO DE DATOS

Las herramientas tecnoldgicas que se utiliz6, pertenecen a la linea de Microsoft,
debido a que los usuarios estdn mas familiarizados con dichas tecnologias, que por lo general
a los usuarios les ofrece una alta gama de tecnologias que facilitan en la elaboracion de
proyectos, enfocados a una linea en especifico, esto con la intencién de optimizar el tiempo
de desarrollo. Es por ello que se selecciond las tecnologias enfocadas al proceso de desarrollo
de Data Mart que nos permite consolidar informacion. La cual se muestra en la tabla 6

Tabla 6
Herramientas tecnolégicas para el tratamiento de datos
SOFTWARE FABRICANTE SERVICIO
Sistema operativo para escritorio, da la
facilidad de instalar herramientas de
Windows 10 pro Microsoft Corporation desarrollo, siendo la Gltima version y

la mas estable a la actualidad de la
linea de sistemas operativos producida

por Microsoft Corporation,

) Es el entorno que utilizara para
Sql server business )
) ) desarrollar cubos de Procesamiento
intelligence ) ) . i
| Microsoft Corporation | analitico en linea (OLAP) y modelos
development studio

de mineria de datos en SQL Server
2012

Analysis Services.
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Siendo una de las versiones mas

] utilizadas del sistema operativo
Microsoft Sql

Microsoft Corporation | Windows para servidores, ofrece el
Server 2012

marco para instalar el servidor web y

el servidor de datos.

Es un Entorno Integrado de Desarrollo
) ) _ ) para Sistemas operativos Windows.

Visual Studio 2012 | Microsoft Corporation. ) _
Soporta varios lenguajes de

programacion.

Es una solucién de analisis empresarial
que permite visualizar los datos y
Power Bl Microsoft Corporation | compartir informacion con toda la
organizacion, o insertarla en su

aplicacion o sitio web.

Es una hoja de calculo desarrollada por
Microsoft Excel Microsoft Corporation | Microsoft cuyo trabajo esta en base a

datos numéricos.

Es un software de administracion de
proyectos para asistir a
administradores de proyectos en el
Microsoft Project Microsoft Corporation | desarrollo de planes, asignacién de
recursos a tareas, dar seguimiento al
progreso, administrar presupuesto y

analizar cargas de trabajo.

Fuente: Elaboracién propia.

3.7. TECNICAS PARA APLICAR LA METODOLOGIA KIMBALL
Como se observa la revision literaria desarrollada en el capitulo 11, seccién 2.2.9,
formula el proceso, que se considera las fases para el desarrollo del Data Mart que aplica la

metodologia de Kimball, se muestra en las siguientes tablas.

40



Tabla 7

Planificacion del proyecto del Data Mart

. RESPONSABL
TAREA ARTEFACTO TECNICA e
Planificar las Disponibilidad de
tareas a realizar en | Cronograma de recursos. )
. o _ Analista
la construccion del actividades. Complejidad del
Data Mart. proyecto
Fuente: Robles y Girdn, 2015
Tabla 8
Identificar los requerimientos.
TAREA ARTEFACTO TECNICA RESPONSABLE
Entrevista con los
expertos del negocio
Definir Resumen de Analista.
requerimientos requerimientos Entrevista con los Experto del
funcionales y no funcionales y no tsuarios, negocio.
funcionales funcionales Analisis documental de Usuario.
los procesos del
negocio.
Fuente: Robles y Girén, 2015
Tabla 9
Disefio de la arquitectura técnica
TAREA ARTEFACTO TECNICA RESPONSABLE
Revision de los
Disefar la o ]
. requisitos funcionales. Analista
arquitectura Arquitectura _
técnica Revision del entorno Disefiador

técnica

tecnologico.

Fuente: Robles y Girdn, 2015
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Tabla 10

Seleccion de producto

TAREA ARTEFACTO TECNICA RESPONSABLE
Seleccién de Software Analista
producto Herramientas Hardware Desarrollador
Fuente: Robles y Girdn, 2015
Tabla 11
Modelo dimensional.
TAREA ARTEFACTO TECNICA RESPONSABLE
. Modelo dimensional | Analizar el proceso de
Realizar el . .
negocio escogido Disefiador
modelo Eleccion del objetivo .
) ) Analista
dimensional de las tablas de hechos
Diagrama de las Definir nombre a la
o tablas de dimensiones tabla de dimension )
Disefiar las o Analista de
Afiadir un campo de la )
tablas de o negocio,
_ _ clave principal
dimensiones . desarrollador
Redefinir nombres de
campos
Diagrama de las Definir nombre a la
tablas de hechos tabla de hechos
_ Definir la clave Analista de
Realizar las . .
primaria negocio,
tablas de hechos )
Afadir campos de desarrollador
hechos como
indicadores
) Diagrama del Esquema estrella
Hacer uniones ) desarrollador
esquema de uniones
Realizar el Diagrama del modelo Esquema estrella
. o Desarrollador
modelo logico l6gico

Fuente: Robles y Girdn, 2015
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Tabla 12

Disefio fisico
TAREA ARTEFACTO TECNICA RESPONSABLE
Disefio fisico Convertir el modelo
Realizar el modelo I6gico a modelo fisico. Disefiador
fisico. Generar SQL a partir Analista
del modelo fisico.
Fuente: Robles y Girdn, 2015
Tabla 13.
Proceso ETL
TAREA ENTREGABLE TECNICA RESPONSABLE
Extraccion, Carga del almacén Limpieza de datos
transformacion de intermedio Procesos ETL Desarrollador
la carga inicial
Datos cargados en Carga de todas las Analista de
Actualizacion de el Data Mart tablas y dimensiones negocio,
las tablas
desarrollador
Cubo Creacion de

Creacion de cubos

multidimensionales

multidimensional

indicadores, atributos y

Desarrollador

jerarquias.
Fuente: Robles y Girén, 2015
Tabla 14
Implementacion
TAREA ARTEFACTO TECNICA RESPONSABLE
Creacion de

Implementacion

Implementacion
del cubo
multidimensional

indicadores, atributos

y jerarquias.

Desarrollador

Fuente: Robles y Girdn, 2015
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Tabla 15.

Especificacion de aplicaciones para usuarios finales

TAREA ARTEFACTO TECNICA RESPONSABLE
Especificacion de Identificacion de la
aplicacion para Roles parte operativa y Analista
usuarios finales estratégica
Fuente: Robles y Giron, 2015
Tabla 16
Mantenimiento y crecimiento
TAREA ARTEFACTO TECNICA RESPONSABLE
Analista

Mantenimiento y

crecimiento

Mantenimiento y
crecimiento

Identificacion de

nuevos requerimientos

Desarrollador
Especialista del

negocio

Fuente: Robles y Giron, 2015
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CAPITULO IV
RESULTADO DE LA INVESTIGACION

4.1. RESULTADOS APLICANDO LA METODOLOGIA RALPH KIMBALL
4.1.1. PLANIFICACION DEL PROYECTO

Como primera tarea la metodologia nos pide realizar un plan de trabajo la cual nos
permitird seguir de manera adecuada la metodologia y cada una de las tareas, para lo cual se

realiza el cronograma de actividades que se muestran en el anexo C.

4.1.2. DEFINICION DE LOS REQUERIMIENTOS

Para definir los requerimientos se realiza una entrevista con el responsable de la
unidad de estadista, informatica y telecomunicaciones (Stakeholders), para poder recopilar
los requerimientos y aclarar todas las dudas que tengan, centrandonos siempre en la
necesidad principal que es el control CRED, para ello se elabora una guia de entrevista con
una serie de preguntas que nos permitira generar los requerimientos funcionales finales, se

presenta en el anexo D.

4.1.2.1. REQUERIMIENTOS FUNCIONALES

Tabla 17.

Lista de requerimientos.

ITEM PREGUNTA FINALIDAD
1 ¢Cuantos nifios y nifias llevan el Conociendo la cantidad podra realizar
control CRED durante el afio? la monitorizacion de indicadores y

emitir reportes oportunos

2 ¢Numero de atenciones de control Conociendo la cantidad podra realizar
CRED en recién nacidos durante el la monitorizacion de indicadores y
afno? emitir reportes oportunos
3 ¢Numero de atenciones de Control ~ Conociendo la cantidad podré realizar
CRED, en nifios y nifias de 01-11 la monitorizacion de indicadores y
meses? emitir reportes oportunos

45



10

11

12

13

14

¢Numero de atenciones de Control
CRED, en nifios y nifias de 1 afio — 1
ano con 11 meses?
¢NUumero de atenciones de Control
CRED, en nifios y nifias de 2 afios —
2 afios con 11 meses?
¢NUumero de atenciones de Control
CRED, en nifios y nifias de 3 afios —
3 afios con 11 meses?
¢Numero de atenciones de Control
CRED, en nifios y nifias de 4 afios —
4 afnos con 11 meses?
¢Numero de atenciones de Control
CRED, en nifios y nifias mayores de
5 afos?
¢Durante el afio el personal de salud

a cuantos nifios y nifias ha atendido?

¢ Cuantos nifios y nifias terminaron su

control CRED, durante el afio?

¢Qué centro de salud tiene en mayor

cantidad de nifios y nifias mayores de
5 afos?

¢En qué fechas fueron atendidos los

nifios y nifias y por qué profesional?

¢Cuantos nifios y nifias completaron
sus atenciones de Control CRED,
segun su edad?
¢ Cuantos nifios o nifias cuentas con
buena salud segun el estado

nutricional?

Conociendo la cantidad podré realizar
la monitorizacion de indicadores y
emitir reportes oportunos
Conociendo la cantidad podra realizar
la monitorizacion de indicadores y
emitir reportes oportunos
Conociendo la cantidad podra realizar
la monitorizacion de indicadores y
emitir reportes oportunos
Conociendo la cantidad podra realizar
la monitorizacion de indicadores y
emitir reportes oportunos
Conociendo la cantidad podra realizar
la monitorizacién de indicadores y
emitir reportes oportunos
Conociendo la cantidad podra realizar
la monitorizacién de indicadores y
emitir reportes oportunos
Conociendo la cantidad podra realizar
la monitorizacion de indicadores y
emitir reportes oportunos
Conociendo la cantidad podra realizar
la monitorizacion de indicadores y
emitir reportes oportunos
Conociendo la cantidad podra realizar
la monitorizacién de indicadores y
emitir reportes oportunos
Conociendo la cantidad podra realizar
la monitorizacion de indicadores y
emitir reportes oportunos
Conociendo la cantidad podré realizar
la monitorizacion de indicadores y

emitir reportes oportunos
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15 ¢ Qué puesto de salud muestraamas  Conociendo la cantidad podra realizar
nifios con mejor estado nutricional? la monitorizacion de indicadores y

emitir reportes oportunos

Fuente: Elaboracion propia.

4.1.2.2. REQUERIMIENTOS NO FUNCIONALES

> Brindar la mejor informacion correspondiente a los usuarios, en el menor tiempo
posible.
> El Data Mart debe funcionar sobre la plataforma de Microsoft Windows 10,

Windows server 2012, con el motor de base de datos de SQL Server 2012, Analysis
Services, para la construccion de cubos.
> Utilizacion de la tecnologia de Microsoft Power BI, para la elaboracion de los

reportes hacia los usuarios finales.

4.1.3. DISENO DE LA ARQUITECTURA TECNICA

NIVEL DE DATOS

Para el nivel de datos es preferible empezar analizando los datos de fuentes, requerimientos
y procesos que maneja la institucion, con ello se crea un tipo de base de datos y la estructura

de tablas.
AREADE
FUENTE DE DATOS TRANSEORMACION ETL DATA MART USUARIO FINAL
v
DB_DataMart_ControlCred
BD_ His2019
EXTRACCION CARGA USUARIO FINAL i
X Extraccion
Transformacion Data Mart En Modelo

carga Estralla |:I:H:|:|

Archivos Excel

Figura 4.1: Arquitectura técnica
La arquitectura técnica estd compuesta por los siguientes niveles:
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4.1.4.

Fuente de datos: fuentes principales con la que contamos es la Base de datos
His2019, siendo solo una sola tabla que tiene como datos las atenciones de todos
los centros de salud que se descarga del sistema web HisMinsa con la que cuenta la
institucion, y las otras fuentes son obtenidas de los archivos Excel.

Area de transformacion: En donde se realiza el proceso ETL, donde tiene que
extraer los datos obtenidos de las diferentes fuentes de datos que nos brinda la
institucion, prosiguiendo la transformacion de los datos, finalmente la carga al Data
Mart.

Data mart: Sera nuestra area especializada de datos, a la cual nos permitira realizar
consultas y reportes necesarios y asi cumplir con los requerimientos del usuario.
Usuario Final: Es la parte final del proyecto, que es la entrega de los reportes del
proyecto que seran visualizados por el usuario final, quien podra interactuar segun

sus necesidades, ya que seré entregado en Microsoft Power BI.

SELECCION DE PRODUCTO

HARDWARE

La base de datos y los servidores de OLAP deben de tener las siguientes configuraciones en

funcion al hardware,

> Memoria Ram 8 GB

> Disco duro 1 TB

> Procesador Intel Core i5 2.70 GHz
SOFTWARE

Para la parte del software se necesitara los siguiente:

Tabla 18
Software para el proceso de disefio de Data Mart
COMPONENTE DEL PROCESO HERRAMIENTA
Proceso ETL SQL server Busines Intelligence
Data Mart SQL Server 2012
Cubos Analysis Service
Construccion de interfaces Power Bl
Modelo Ldgico y fisico Erwin Data Modeler

Fuente: Elaboracion propia
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4.1.5.

MODELO DIMENSIONAL

4.1.5.1. REALIZACION DEL MODELO DIMENSIONAL

En esta parte del modelo dimencional se mostrara los componentes del modelo,

desarrollando el metodo de los cuatro pasos.

A

ELECCION DEL DATA MART

En este paso por ende ya se tiene el Data Mart elegido que es el Data Mart del

control de crecimiento y desarrollo de los nifias y nifios. De todos los centros de salud que

estan afiliados o son pertenecientes a la red de Salud de Huamanga, que es perteneciente a

la provincia de Huamanga, esto no nos limita que se puede realizarse otros Data Marts, como

por ejemplo se podria realizar un Data Mart para lo que es la Anemia en nifios menores de

5 afios, entre otros, pero nos centraremos mas en el control CRED, debido que gracias a ellos

se puede saber el seguimiento de atenciones para su estado nutricional de cada nifio y nifia.

Debido a que no se cuenta con una base de datos general de la Red de Salud de Huamanga

se procede a su construccion y modelado de base de datos, y eleccion adecuada de

dimensiones y hechos, para ello nos basaremos y ayudaremos con los requisitos funcionales,

ya previamente definidos en la Tabla 4.1, de capitulo 1V.

Tabla 19.
Lista de Indicadores
N° INDICADORES
IND 1 Numero Total de atenciones de nifios y nifias en los diferentes centros de
salud.
IND 2 Numero de atenciones de control CRED, en recién nacidos.
IND 3 Numero de atenciones de control CRED en nifios y nifias de 1 mesa 11
meses de edad.
IND 4 Numero de atenciones de control CRED en nifios y nifias de 1 afio a 1 afio
con 11 meses de edad.
IND 5 Numero de atenciones de control CRED en nifios y nifias de 2 afios a 2
afios con 11 meses de edad.
IND 6 Numero de atenciones de control CRED en nifios y nifias de 3 afios a 3

afios con 11 meses de edad.
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IND 7

IND 8

IND 9
IND 10
IND 11
IND 12
IND 13
IND 14
IND 15
IND 16
IND 17

Numero de atenciones de control CRED en nifios y nifias de 4 afios a 4
afios con 11 meses de edad.

Numero de atenciones de control CRED, en nifios y nifias mayores de 5
afios de edad.

Ganancia inadecuada de peso del nifio o nifa.

Numero de Atenciones por estado nutricional.

Recién nacido peso extremadamente bajo.

Recién nacido con peso muy bajo.

Recién nacido con peso bajo al nacer.

Nifios o nifias con desnutricion aguda.

Nifos o nifias con desnutricion severa.

Nifio o nifia con sobre peso.

Nifio o nifia con tamizaje de anemia.

Fuente: Elaboracion propia

Tabla 20

Lista de perspectivas

N° Perspectivas

Tiempo

Sistema de Informacién Sanitaria (HIS)
Ubigeo

Centro de Salud

g B~ W N

Paciente (nifio y nifia)

6 Profesional Salud

Fuente: Elaboracion Propia
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IND 1
Tiempo IND 2
IND 3
Sistema de
Informacién Sanitaria
IND 4
Centro de Salud IND5
Control CRED

Profesional de IND 6

Salud
IND 7

Ubigeo
IND 8
Paciente IND 9
IND 10
IND 11
IND 12
IND 13
l IND 14
IND 15 IND 15 IND 15

Figura 4.2: Diagrama del modelo conceptual inicial

B. ELECCION DEL OBJETIVO DE LAS TABLAS DE HECHOS.

En esta parte consiste en declarar claramente cual sera el objetivo de la tabla de
hechos, es decir se tiene que definir claramente que registros tendré la tabla de hechos del
Data Mart.

Tabla 21
Obijetivo de la tabla de hecho
TABLA DE HECHO OBJETIVO
Control CRED “Tener las atenciones del control CRED en los nifios y nifias

en sus diferentes edades”

Fuente: Elaboracion propia.

51



C. ELECCION DE LAS DIMENSIONES

En esta parte de la metodologia Kimball nos dice que se tiene que elegir

adecuadamente que dimensiones serdn que acomparien a la tabla de hecho, para ello se

muestra en la tabla 4.3.

Tabla 22
Dimensiones de la tabla de hecho
TABLA DE HECHO OBJETIVO DIMENSIONES
Control Cred “Tener las atenciones del Tiempo

control CRED en los nifios
y nifias en sus diferentes

edades”

Profesional de salud
Ubigeo

Centro de Salud
Paciente (nifios y nifias)
Sistema de Informacion
Sanitaria (HIS)

Fuente: Elaboracion propia.

Para la eleccion de dimensiones, se ha tenido que elegir a la necesidad del Data Mart, y

modelado adecuadamente, definidos previamente en las tablas 4.2. y 4.3. en la seccion del

Capitulo IV.

D. ELECCION DE HECHO (FACT)

El objetivo de cada tabla de hecho, permite definir los hechos y hace claro el alcance

que estos deben tener, en nuestro caso contamos con una sola tabla de hecho que es el control

CRED.
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Tabla 23.
Eleccion de hechos

TABLA DE HECHO

HECHOS

Control CRED

Total de atenciones

Estado nutricional

Recién nacidos

Nifios de un afio

Nifios de dos afios

Nifos de 3 afos

Nifos de 4 afios

Nifos de 5 afios

Nifios mayores de 5 afios

Ganancia inadecuada de peso

Recién nacido peso extremadamente bajo
Recién nacido peso muy bajo

Recién nacido con peso muy bajo al nacer
Desnutricion aguda

Desnutricion severa

Sobrepeso

Tamizaje de anemia

Fuente: Elaboracion propia.

4.15.2. DIAGRAMA DE LAS TABLA DE DIMENSIONES

En esta etapa de acuerdo a las dimensiones ya elegidas anteriormente se elaborara de

manera detallada y sus jerarquias de cada uno de ellas.
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i. DIMENSION TIEMPO

Trimestre

!

Semestre

!

Trimestre

!

Descripcion
Trimestre

!

Descripcion Semestre

!

Descripcion Mes

!

Numero de Registro

Figura 4.3. Jerarquia de atributos dimension del tiempo.

Tabla 24:
Detalle de dimension tiempo.
NOMBRE DEL DESCRIPCION DEL ATRIBUTO
ATRIBUTO

Tiempo key Representa la llave principal de la dimension tiempo.
Tiempo fecha Representa la fecha que fueron atendidas cada paciente.
Tiempo afio Representa el afio que fue atendida cada paciente.
Tiempo mes Representa el mes que fue atendida cada paciente.
Tiempo dia Representa el dia que fue atendida cada paciente.

Tiempo trimestre

Tiempo semestre

Tiempo

trimestre

descripcion

Representa a que trimestre del afio pertenece cada atencion.

Representa a que semestre del afio pertenece cada atencion.

Representa a la descripcion del trimestre.
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Tiempo descripcion  Representa a la descripcion del semestre.

semestre

Tiempo descripcion Representa la descripcion de cada mes del afio.

mes

Paciente numero de Representa al nUmero de atencion que fue registrado en el

registro sistema.

Fuente: elaboracion propia.

i DIMENSION CENTRO DE SALUD

Micro Red

Nombre

Categoria

Numero de Registro

Figura 4.4: Jerarquia de atributos de la dimension centro de salud

Tabla 25
Detalle dimension centro de salud.
NOMBRE DEL DESCRIPCION DEL ATRIBUTO
ATRIBUTO
Centro salud key Representa la llave principal de la dimension.

Centro salud microred Representa el nombre de la micro red a al que pertenece el
centro de salud.
Centro salud nombre  Representa el nombre del centro de salud.
Centro salud categoria  Representa al numero de categoria que pertenece el centro de

salud.
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NUmero de registro Representa al nimero de atencién que fue registrado en el

sistema.

Fuente: Elaboracion propia

Iii. DIMENSION PROFESIONAL SALUD

Nombre

Especialidad

Numero de
Colegiatura

Numero de Registro

Figura 4.5. Jerarquia de atributos de la dimension profesional salud

Tabla 26
Detalle dimensién profesional salud
NOMBRE DEL DESCRIPCION DEL ATRIBUTO
ATRIBUTO
Profesional salud key Representa la llave principal de la dimension.
Profesional Nombre Representa el nombre completo del profesional de salud.
Profesional Representa su especialidad del profesional, el nombre de su
especialidad. carrera profesional.

Profesional nimero de  Representa el nimero de colegiatura, que le fue asignado por
colegiatura su respectiva colegiatura.
Numero de registro Representa al nimero de atencion que fue registrado en el

sistema.

Fuente: Elaboracion propia
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Iv. DIMENSION PACIENTE

Ficha Familiar

i

Nombre

i

Apellido Paterno

i

Apellido Materno

i

Dni

i

Edad

N

Tipo de Edad

i

sexo

i

Numero de Registro

Figura 4.6. Jerarquia de atributos de la dimension paciente

Tabla 27
Detalle dimensién paciente
NOMBRE DEL DESCRIPCION DEL ATRIBUTO
ATRIBUTO
Paciente key Representa la llave principal de la dimension.

Paciente ficha familiar ~ Representa el nombre completo del profesional de salud.

Paciente Nombre Representa el nombre paciente

Paciente apellido Representa el apellido paterno del paciente.
paterno

Paciente apellido Representa el apellido materno del paciente.
materno

Paciente DNI Representa el nimero de DNI del paciente.
Paciente edad Representa la edad del paciente.
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Paciente tipo edad Represente el tipo de edad del paciente ya sea dias meses

anos.

Paciente sexo Representa el sexo del paciente.

Numero de registro Representa al nimero de atencion que fue registrado en el
sistema.

Fuente: Elaboracion propia

V. DIMENSION UBIGEO

Departamento

I

Provincia

I

Distrito

'

Numero de Registro

Figura 4.7. Jerarquia de atributos de la dimension ubigeo

Tabla 28.
Detalle dimension ubigeo
NOMBRE DEL DESCRIPCION DEL ATRIBUTO
ATRIBUTO
ubigeo key Representa la llave principal de la dimension.
Departamento Representa el nombre del departamento
Provincia Representa el nombre de la provincia
Distrito Representa el nombre del distrito
Numero de registro Representa al nimero de atencion que fue registrado en el

sistema.

Fuente: Elaboracién propia
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vi. DIMENSION HIS

Codigo 1

v

Codigo 2

v

Codigo 3

v

Codigo 4

v

Codigo 5

v

Codigo 6

v

Numero de Registro

Figura 4.8. Jerarquia de atributos de la dimension HIS

Tabla 29
Detalle dimension HIS
NOMBRE DEL DESCRIPCION DEL ATRIBUTO
ATRIBUTO
His key Representa la llave principal de la dimension
His cddigo 1 Representa el codigo de atencion.
His cddigo 2 Representa el codigo de atencion.
His codigo 3 Representa el codigo de atencion.
His codigo 4 Representa el codigo de atencion.
His codigo 5 Representa el codigo de atencion.
His codigo 6 Representa el codigo de atencion.

Numero de registro

Representa al namero de atencion que fue registrado en el

sistema.

Fuente: Elaboracion propia
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4.15.3. DIAGRAMA DE LA TABLA DE HECHO

Para esta etapa de la metodologia se realizara un diagrama logico para la tabla hecho ya completada, establecer su objetivo y mostrar todas

las dimensiones conectadas a la tabla de hechos.

Dim_Paciente

Dim_Tiempo

Dim_CentroSalud

FACT_Control_CRED

Dim_Ubigeo

Dim_HIS

Dim_ProfesionalSalud

Figura 4.9: Diagrama de la tabla de hecho control CRED
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DETALLE DE LA TABLA DE HECHO

Tabla 30.

Detalle de las llaves de las dimensiones

NOMBRE DE LA NOMBRE DE LA
TABLA COLUMNA

DESCRIPCION DE LA COLUMNA

Dimension ]
) Paciente_Key
Paciente

Dimension Centro
Centro_Salud_Key
salud

Dimension

Profesional_Salud_Key

profesional salud

Dimensién Tiempo Tiempo_Key
Dimension His His_Key
Dimension Ubigeo Ubigeo_Key

Llave primaria de la dimension
paciente, esta convirtiéndose en llave

foranea en la tabla hecho.

Llave primaria de la dimensién centro
salud, esta convirtiéndose en llave

foranea en la tabla hecho.

Llave primaria de la dimension

profesional salud, esta convirtiéndose en

llave foranea en la tabla hecho.

Llave primaria de la dimension tiempo,
esta convirtiéndose en llave foranea en

la tabla hecho.

Llave primaria de la dimension HIS,
esta convirtiéndose en llave foranea en

la tabla hecho.

Llave primaria de la dimension Ubigeo,
esta convirtiéndose en llave foranea en

la tabla hecho.

Fuente: Elaboracién propia
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Tabla 31

Detalle de las medidas de la tabla de hecho fact_Control_CRED

NOMBRE DE LA
TABLA

NOMBRE DE LA
COLUMNA

DESCRIPCION DE LA COLUMNA

Fact Control
CRED

Cred total atenciones

Total de atenciones de control cred por

parte de la red de Salud de Huamanga

Cred estado nutricional

Control cred en el estado nutricional.

Cred ganancia

inadecuada de peso

Es la subida de peso del nifio de manera
inadecuada acorde a su edad.

Cred numero de recién

nacidos

Control cred en recién nacidos

Cred nifios 1 afio

Control cred en nifos de 1 afio

Cred nifos 2 afos

Control cred en nifios de 2 afios

Cred nifos 3 afos

Control cred en nifios de 3 afios

Cred nifios 4 anos

Control cred en nifios de 4 afios

Cred nifos 5 afos

Control cred en nifios de 5 afios

Cred RN con peso

extremadamente bajo

Es el peso inadecuado del nifio, siendo

muy bajo acorde a su edad.

Cred RN con peso muy

bajo

Es el peso inadecuado a su desarrollo del

recién nacido

Cred RN con peso bajo

al nacer

Es cuando el nifio nace con un peso bajo

acorde a los pesos estimados.

Cred desnutricion

aguda

Es cuando el peso y talla es inadecuado

acorde a su edad de desarrollo

Cred desnutricion

Severa

El paciente se encuentra desnutrido y de
manera severa, impidiendo este su

desarrollo

Cred Sobre peso

Mide el peso exagerado acorde a su edad
del paciente.

Cred Tamizaje de

anemia

Mide si el paciente se encuentra con

anemia o0 no.

Fuente: Elaboracion propia
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FACT_ControlCred

Tiempo_Key (FK)
Profesional_Key (FK)
His_Key (FK)
Ubigeo_Key (FK)
CSalud_Key (FK)
Paciente_Key (FK)

Cred_Total_Atendidos
Cred_Estado_Nutricional
Cred_Ganancia_InadecuadaPeso
Cred_Nro_RecienNacidos
Cred_RN_PesoExtremandamente_Bajo
Cred_RN_Peso_MuyBajo
Cred_RN_PesoBajo_Nacer
Cred_Ninios_1Anios
Cred_Ninios_2Anios
Cred_Ninios_3Anios
Cred_Ninios_4Anios
Cred_Ninios_5Anios
Cred_Ninios_Mayores_5Anios
Cred_Desnutricion_Aguda
Cred_Desnutricion_Severa
Cred_Sobrepeso
Cred_Tamizaje_Anemia

J

Figura 4.10. Tabla de hecho del Data Mart

4.1.5.4. DIAGRAMA DEL MODELO LOGICO

Ya teniendo las tablas de dimensiones y la tabla hechos asociadas con cada una de

ellas mediante las llaves principales, o bien llamadas llaves primarias, estas ya mas

orientadas al Data Mart que se quiere realizar, para una mejor visualizacion se presenta en

un modelo l6gico de esquema estrella.

Para un mejor entendimiento se realiza un listado de todos los componentes que intervienen

en el esquema estrella.

MODELO DEL ESQUEMA ESTRELLA

vV V.V V V VYV V

Componente:
Componente:
Componente:
Componente:
Componente:
Componente:

Componente:

TABLA DE DIMENSION TIEMPO

TABLA DE DIMENSION PROFESIONAL SALUD
TABLA DE DIMENSION CENTRO DE SALUD
TABLA DE DIMENSION PACIENTE

TABLA DE DIMENSION HIS

TABLA DE DIMENSION UBIGEO

TABLA DE HECHO FACT CONTROL CRED
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LLAVES PRIMARIAS
Tiempo_Key
CSalud_Key
Paciente_Key
His_Key
Ubigeo_Key

YV V V V V V

Profesional_Key
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Dim_Tiempo

Tiempo_Key

Tiempo_Fecha
Tiempo_Anio
Tiempo_Mes
Tiempo_Dia

Dim_ProfesionalSalud

Profesional_Key

Profesional_Nombre
Profesional_Especialidad

Profesional_Num_Colegiatura

Paciente_Nro_Registro

Tiempo_Trimestre
Tiempo_Semestre
Tiempo_Descripcion_Trimestre
Tiempo_Descripcion_Semestre
Tiempo_Descripcion_Mes
Paciente_Nro_Registro

Dim_Paciente

FACT_ControlCred

Dim_His

s
Tiempo_Key (FK)

Profesional_Key (FK)
His_Key (FK)
Ubigeo_Key (FK)
CSalud_Key (FK)
Paciente_Key (FK)

Paciente_Key

Paciente_Nombre

Paciente_Dni
Paciente_Edad
Paciente_Tipo_Edad
Paciente_Sexo
Paciente_Nro_Registro

Paciente_Ficha_Familiar

Paciente_Apellido_Paterno
Paciente_Apellido_Materno

Cred_Total_Atendidos
Cred_Estado_Nutricional
Cred_Ganancia_InadecuadaPeso
Cred_Nro_RecienNacidos
Cred_RN_PesoExtremandamente_Bajo
Cred_RN_Peso_MuyBajo
Cred_RN_PesoBajo_Nacer
Cred_Ninios_1Anios
Cred_Ninios_2Anios
Cred_Ninios_3Anios
Cred_Ninios_4Anios
Cred_Ninios_b5Anios
Cred_Ninios_Mayores_5Anios
Cred_Desnutricion_Aguda
Cred_Desnutricion_Severa
Cred_Sobrepeso
Cred_Tamizaje_Anemia

His_Key

His_Codigo1
His_Codigo2
His_Codigo3
His_Codigo4
His_Codigo5
His_Codigo6
Paciente_Nro_Registro

Dim_Ubigeo

Ubigeo_Key

Ubigeo_Provincia
Ubigeo_Distrito

Ubigeo_Departamento

Paciente_Nro_Registro

Dim_CentroSalud

CSalud_Key

f—l

CSalud_MicroRed
CSalud_Nombre
CSalud_Categoria
Paciente_Nro_Registro

Figura 4.11: Modelo logico en esquema estrella del Data Mart

66




4.1.6. DISENO DEL MODELO FiSICO

Ya teniendo el modelo I6gico en el esquema estrella, con todas las dimensiones

relacionadas hacia a la tabla de hechos, se procede a realizar el modelo fisico, que consiste

en poner el tamafio de cada una de las variables de cada dimension, que estas se pondran ya

en el motor de bases de datos que es el SQL Server 2012.

I. Tabla: Dim_CentroSalud

Tabla 32.
Tipo de datos para la Dim_CentroSalud
NOMBRE DE CAMPO TIPO DE VARIABLE LONGITUD
CSalud_Key Int
CSalud_MicroRed Nvarchar 20
CSalud_Nombre Nvarchar 70
CSsalud_Ctegoria Nvarchar 6
Paciente_Nro_Registro Nvarchar 8
Fuente: Elaboracion propia
ii. Tabla: Dim_ProfesionalSalud
Tabla 33.
Tipo de datos para la Dim_ProfesionalSalud
NOMBRE DE CAMPO TIPO DE VARIABLE LONGITUD
Profesional_Key Int
Profesional_Nombre Nvarchar 100
Profesional_Especialidad Nvarchar 50
Profesional_Num_Colegiatura Nvarchar 15
Paciente_Nro_Registro Nvarchar 8

Fuente: Elaboracion propia
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iii. Tabla: Dim_Ubigeo

Tabla 34.
Tipo de datos para la Dim_ProfesionalSalud
NOMBRE DE CAMPO TIPO DE VARIABLE LONGITUD
Ubigeo_Key Int
Ubigeo_Departamento Nvarchar 30
Ubigeo_Provincia Nvarchar 30
Ubigeo_Distrito Nvarchar 45
Paciente_Nro_Registro Nvarchar 8
Fuente: Elaboracién propia
Iv. Tabla: Dim_Tiempo
Tabla 35.
Tipo de datos para la Dim_Tiempo
NOMBRE DE CAMPO TIPO DE VARIABLE LONGITUD
Tiempo_Key Int
Tiempo_Fecha Datetime
Tiempo_Anio Int
Tiempo_Mes Int
Tiempo_Dia Int
Tiempo_Trimestre Nvarchar 20
Tiempo_Semestre Nvarchar 20
Tiempo_Descripcion_Trimestre Nvarchar 25
Tiempo_Descripcion_Semestre Nvarchar 25
Tiempo_Descripcion_Mes Nvarchar 25
Paciente_Nro_Registro Nvarchar 8

Fuente: Elaboracion propia
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V. Tabla: Dim_Paciente

Tabla 36
Tipo de datos para la Dim_Paciente
NOMBRE DE CAMPO TIPO DE VARIABLE LONGITUD
Paciente_Key
Paciente_Ficha_Familiar Nvarchar 10
Paciente_Nombre Nvarchar 25
Paciente_Apallido_Paterno Nvarchar 50
Paciente_Apellido_Materno Nvarchar 25
Paciente_Dni Nvarchar 20
Paciente_Edad Nvarchar 3
Paciente_Tipo_Edad Nvarchar 6
Paciente_Sexo Nvarchar 2
Paciente_Nro_Registro Nvarchar 8
Fuente: Elaboracion propia
Vi. Tabla: Dim_HIS
Tabla 37.
Tipo de datos para la Dim_HIS
NOMBRE DE CAMPO TIPO DE VARIABLE LONGITUD
His Key
His_Codigol Nvarchar 6
His_Codigo2 Nvarchar 6
His_Codigo3 Nvarchar 6
His_Codigo4 Nvarchar 6
His_Codigo5 Nvarchar 6
His_Codigo6 Nvarchar 6
Paciente_Nro_Registro Nvarchar 8

Fuente: Elaboracién propia
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Vil. Tabla: FACT_ControlCred

Tabla 38.
Tipo de datos para la FACT_ControlCred
NOMBRE DE CAMPO TIPODE LONGITUD
VARIABLE
Cred_Total_Atendidos Int
Cred_Estado_Nutricional Int
Cred_Ganancia_lInadecuadaPeso Int
Cred_Nro_RecienNacidos Int
Cred_Ninios_1Anios Int
Cred_Ninios_2Anios Int
Cred_Ninios_3Anios Int
Cred_Ninios_4Anios Int
Cred_Ninios_5Anios Int
Cred_Ninios_Mayores_5Anios Int
Cred_Rn_PesoExtremadamente_bajo Int
Cred_Peso_MuyBajo Int
Cred_PesoBajo_Nacer Int
Cred_Desnutricion_Aguda Int
Cred_Desnutricion_Severa Int
Cred_Sobrepeso Int
Cred_Tamizaje_Anemia Int

Fuente: Elaboracién propia

Por consiguiente, ya contando con el modelo I6gico y la estructura del modelo fisico, se

obtiene el siguiente modelo de bases de datos fisico para el Data Mart.
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Dim_Tiempo

Tiempo_Key:int

Tiempo_Fecha: datetime

Tiempo_Anio: int

Tiempo_Mes:int

Tiempo_Dia:int

Tiempo_Trimestre: nvarchar(20)
Tiempo_Semestre: nvarchar(20)
Tiempo_Descripcion_Trimestre: nvarchar(25)
Tiempo_Descripcion_Semestre: varchar(25)
Tiempo_Descripcion_Mes: varchar(25)
Paciente_Nro_Registro: nvarchar(8)

Paciente_Key: int

Paciente_Ficha_Familiar: nvarchar(10)
Paciente_Nombre: nvarchar(25)
Paciente_Apellido_Paterno: nvarchar(50)

Dim_Paciente ——@

Paciente_Apellido_Materno: nvarchar(25)
Paciente_Dni: nvarchar(20)
Paciente_Edad: nvarchar(3)
Paciente_Tipo_Edad: nvarchar(6)
Paciente_Sexo: varchar(2)
Paciente_Nro_Registro: varchar(8)

FACT_ControlCred

Dim_CentroSalud

CSalud_Key:int

CSalud_MicroRed: nvarchar(20)
CSalud_Nombre: nvarchar(70)
CSalud_Categoria: nvarchar(6)

Paciente_Nro_Registro: nvarchar(8)

(TiempoiKey: int (FK)
Profesional_Key: int (FK)
His_Key: int (FK)
Ubigeo_Key: int (FK)
CSalud_Key: int (FK)
Paciente_Key: int (FK)

Dim_ProfesionalSalud

Profesional_Key: int

Profesional_Nombre: nvarchar(100)
Profesional_Especialidad: nvarchar(50)
Profesional_Num_Colegiatura: nvarchar(15)
Paciente_Nro_Registro: nvarchar(8)

Cred_Total_Atendidos:int
Cred_Estado_Nutricional: int
Cred_Ganancia_lnadecuadaPeso:int
Cred_Nro_RecienNacidos: int
Cred_RN_PesoExtremandamente_Bajo: Int
Cred_RN_Peso_MuyBajo: Int
Cred_RN_PesoBajo_Nacer: Int
Cred_Ninios_1Anios:int
Cred_Ninios_2Anios: int
Cred_Ninios_3Anios:int
Cred_Ninios_4Anios: int
Cred_Ninios_5Anios:int
Cred_Ninios_Mayores_5Anios: int
Cred_Desnutricion_Aguda: int
Cred_Desnutricion_Severa: Int
Cred_Sobrepeso:int

\CredfTa mizaje_Anemia: int

Dim_His

His_Key:int

His_Codigo1: nvarchar(6)
His_Codigo2: nvarchar(6)

His_Codigo3: nvarchar(6)
His_Codigo4: nvarchar(6)
His_Codigo5: nvarchar(6)
His_Codigo6: nvarchar(6)
Paciente_Nro_Registro: nvarchar(8)

Dim_Ubigeo

Ubigeo_Key:int

Ubigeo_Departamento: nvarchar(30)
Ubigeo_Provincia: nvarchar(30)
Ubigeo_Distrito: nvarchar(45)
Paciente_Nro_Registro: nvarchar(8)

Figura 4.12. Disefio Fisico de la base de datos del Data Mart
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4.1.6.1. CONSTRUCCION DE LAS TABLAS Y LA BASE DE DATOS EN SQL

Después de haber realizado el disefio fisco de las tablas pasamos a la etapa de
construccién de dichas tablas, y pasamos al motor de base de datos que es el SQL Server
2012,

A. Tabla: Dim_Tiempo

T ———— |

Mormbre de columna Tipo de datos Permitir val...

M Tiempo_Key int ]
Tiempo_4nio int
Tiempo_Mes int
Tiempo_Dia int
Tiernpo_Trimestre nvarchar(20)
Tiemnpo_Semnestre rvarchar(20)
Tiernpo_Descripcion_Tri... nvarchar(23)
Paciente_Mro_Registro rvarchar(g) ]
Tiempo_Fecha date ]
Tiernpo_Descripcion_Se... nvarchar(23)
Tiernpo_Descripcion_Mes nvarchar(23)
L]

Figura 4.13. Tabla Dim_Tiempo

B. Dim_CentroSalud
DESKTOP-H4114K1....0.Dim_CentreSalud % [
Mombre de columna Tipo de datos Permnitir val...
M| CSalud_Key  int H
CSalud_Mombre nvarchar(70)
CSalud_Categoria nvarchar(f)
CSalud_MicroRed nvarchar(20)
Paciente_Mro_Registro nvarchari(d) ]
0

Figura 4.14: Tabla Dim_CentroSalud
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E.

Dim_ProfesionalSalud

DESKTOP-H4114K1.D..._ProfesionaiSalud > [
Moembre de columna Tipo de datos Permitir val...

H_;z’ Profesional_Key int ]
Profesional_Mombre nvarchar(100)
Profesional_Especialidad nvarchar(30)
Profesional_Mum_Celegi..  nvarchar({15)
Paciente_Mro_Registro nvarchar(g) ]
0

Figura 4.15. Tabla Dim_ProfesionalSalud

Dim_Paciente

DESKTOP-H4114K1.D...dbo.Dim_Paciente % [N

Mombre de columna Tipo de datos Permitir wval...

P‘E Paciente_Key int

Paciente_Mombre mvarchar(23)
Paciente_Apellide_Paternc  nwvarchar(30)
Paciente_fApellide_Mater... nvarchar(23)

Paciente_Dini nvarchar(20)
Paciente_Edad nwvarchar(3)
Paciente_Ficha_Familiar rvarchar(10)
Paciente_Mro_Registro nvarchar(g)
Paciente_Tipo_Edad nvarchar(g)
Paciente_Sexo nvarchar(2)

ORRNOOMNORNAERDO

Figura 4.16. Tabla Dim_Paciente

Dim_Ubigeo
DESKTOP-H4114K1....- dbo.Dim_Ubigeo _
Mormbre de colurnna Tipe de datos Permitir val...

b?| Ubigeo_Key - int ]

Ubigeo_Departamento nwvarchar(30)

Ubigec_Provincia rvarchar(30)

Paciente_Mro_Registro nvarchar(g) ]

Ubigeo_Distrito nvarchar(43)

L]

Figura 4.17. Tabla Dim_Ubigeo
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F. Dim_His

DESKTOP-H4114K1...RED - dbo.Dim His < [

Meormbre de columna Tipo de datos Permitir val...

M7 HisKey - int O
Hiz_Codigo1 nvarchar(f)
His_Codigo2 nvarchar(f)
His_Codigo3 nvarchar(f)
Hiz_Codigod nvarchar(f)
Hiz_Codigo3 nvarchar(f)
His_Codigof nvarchar(f)
Paciente_Mro_Registro rwvarchar(8) |

[

Figura 4.18. Tabla Dim_His

G. Fact_ControlCred
DESKTOP-H4114K1....0.FAC ContralCred < [
Mombre de columna Tipo de datos Permitir val...
b | Cred_Ninios_2Anios int
% Tiempo_Key int
% Profesional_Key int
% His_Key int
% Ubigeo_Key int
% CSalud_Key int
% Paciente_Key int
Cred_Total_CentroSalud int
Cred_Estado_Mutricional int
Cred_Total_MicroRed int

Cred_Mro_RecienMacidos int

Cred_Minios_1Anios int
Cred_Minios_3Anios int
Cred_Minios_4A&nios int
Cred_Minios_3&nios int

Cred_Minios_Mayores_3.., int
Cred_TotalAtendios int

ODRENNNERNRARNODOOOOOE

Figura 4.19. Tabla Fact_ControlCred

Una vez construido todas las tablas para el Data Mart procedemos con la construccion total
del diagrama de base de datos, en SQL Server 2012.
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Dim_Paciente

¥ Paciente_Key
Paciente_Nombre
Paciente_Apelido_Paternc
Paciente_Apelidoc_Materno
Pzciente_Dmni
Pzciente_Edad
Paciente_Ficha_Familiar
Paciente_Mro_Registro
Paciente_Tipo_Edad
Paciente_Sexo

FACT_ControlCred

Dim_His

¥ His_Key
His_Codigol
His_Codiga2
His_Codigo3
His_Codigad
His_Codigos
His_Codigot
Paciente_Mro_Registro

Dim_Ubigeo

? Ubigeo_Key
Ubigec_Departamento
Ubigeo_Prowvincia
Paciente_Mro_Registro

Ubigeo_Distrito

Cred_Minics_2Anics
Tiempo_Key
Profesional_Key
His_Key
Ubigeo_Key
CSelud_Key

1 3 3 3 @ =

Paciente_Key
Cred_Totzl_Atendidos
Cred_Estado_Nutricional
Cred_Gananciz_|nadecusdaPeso
Cred_Mro_RecienMacidos
Cred_Minics_1Anios
Cred_Ninics_3Anios
Cred_Ninics_4Anios
Cred_Minics_SAnios
Cred_Minios_Mayores_SAniocs
Cred_Tamizaje_Anemis
Cred_Socbrepeso
Cred_Desnutricion_Aguda
Cred_Desnutricion_Severa
Cred_RMN_PesoBExtremandamente__
Cred_RM_Peso_MuyBajo
Cred_RM_PesoBsjo_Macer

Dim_CentroSalud

T CSzlud_Key
CSalud_Mombre

CSalud_Categoria
CSalud_MicroRed
Paciente_Mro_Registro

Dim_Tiempo

¥ Tiempo_Key
Tiempo_Anic
Tiempo_Mes
Tiempo_Dis
Tiempo_Trimestre
Tiempo_Semestre
Tiempo_Descripcion_Trimestre
Paciente_Mro_Registro
Tiempo_Fecha
Tiempo_Descripcion_Semestre
Tiempo_Descripcion_Mes

Dim_ProfesionalSalud

¥ Profesional_Key
Profesional_Nombre
Profesional_Especislidad
Profesional_Mum_Colegistura

Paciente_Mro_Registro

Figura 4.20. Modelo fisico del Data Mart en el motor de base de datos SQL Server
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4.1.7. DISENO E IMPLEMENTACION DEL SUB SISTEMA DE ETL
4.1.7.1. FASES DE PROCESO ETL

La metodologia Ralph Kimball, nos dice que para completar la construccion del
Data Mart, se tiene que poblar la base de datos, como ya se conoce y se tiene el modelo fisico
ya montado en el motor de bases de datos que es el SQL Server, se tiene que seguir las fases
del proceso ETL, para ello se realiza con la herramienta de Integracion Services.

Los pasos de la fase del proceso ETL, detallamos a continuacion:
Paso 1: Limpiar tablas. Consiste en borrar todos los registros de las tablas, relaciones,
dimensiones y hecho de la base de datos del Data Mart, el cual nos permite asegurar de que

nos pueda existir algunos datos.

Paso 2: Poblamiento de dimension His. Se ejecuta el proceso de cargar de la dimension

con una serie de sentencia de Sql, que se detallara mas adelante.

Paso 3: Poblamiento de dimension paciente. Se ejecuta el proceso de carga de la
dimension paciente con una serie de sentencia SQL, se detallard més adelante.

Paso 4: Poblamiento de dimensidn profesional salud. Se ejecuta el proceso de carga de la

dimension profesional salud con una serie de sentencia SQL, se detallard mas adelante.

Paso 5: Poblamiento de dimension centro salud. Se ejecuta el proceso de carga de la

dimension centro salud con una serie de sentencia SQL, se detallara mas adelante.

Paso 6: Poblamiento de dimension ubigeo. Se ejecuta el proceso de carga de la dimension

centro salud con una serie de sentencia SQL, se detallara mas adelante.

Paso 7: Poblamiento de dimensidn tiempo. Se ejecuta el proceso de carga de la dimension

centro salud con una serie de sentencia SQL, se detallara mas adelante.

Paso 8: Completar el poblamiento de dimension tiempo. Se ejecuta proceso de carga de

la dimensidn tiempo, para lograr poblar por completo la dimensién.
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Paso 9: poblamiento de la tabla hecho.

a. Cred_Total_CentroSalud: Se ejecuta el proceso de la carga de la tabla de hecho
Cred_Total _CentroSalud.
b. Cred_Estado_Nutricional: Se ejecuta el proceso de la carga de la tabla de hecho

Cred_Estado_Nutricional.

C. Cred_Total_Atendidos_MicroRed: Se ejecuta el proceso de la carga de la tabla de
hecho Cred Total Atendidos_MicroRed.
d. Cred_Nro_RecienNacidos: Se ejecuta el proceso de la carga de la tabla de hecho

Cred_Nro_RecienNacidos.

e. Cred_Ninios_1Anios: Se ejecuta el proceso de la carga de la tabla de hecho
Cred_Ninios_1Anios.

f. Cred_Ninios_2Anios: Se ejecuta el proceso de la carga de la tabla de hecho
Cred_Ninios_1Anios.

g. Cred_Ninios_3Anios: Se ejecuta el proceso de la carga de la tabla de hecho
Cred_Ninios_1Anios.

h. Cred_Ninios_4Anios: Se ejecuta el proceso de la carga de la tabla de hecho

Cred_Ninios_1Anios.

i. Cred_Ninios_5Anios: Se ejecuta el proceso de la carga de la tabla de hecho
Cred_Ninios_1Anios.

J. Cred_Ninios_Mayores_5Anios: Se ejecuta el proceso de la carga de la tabla de

hecho Cred_Ninios_Mayores_5Anios.

Paso 1 Paso 2 Paso 3 Paso 4 Paso 5 Paso 6

Paso 7

Paso 8

Paso 9

Figura 4.21. diagrama de pasos del proceso ETL.
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Restricciones de precedencia

a.  Lalimpieza de las dimensiones (Paso 1) tiene que realizarse al inicio del proceso.

b.  El poblamiento de la dimensién His (Paso 2) tiene que realizarse solo cuando se tenga
seguridad de que el paso 1 se ha completado adecuadamente y con éxito.

c.  El poblamiento de la dimension paciente (Paso 3) tiene que realizarse cuando se tenga
seguridad de que el paso 1 se ha completado adecuadamente y con éxito.

d.  El poblamiento de la dimensién profesional salud (Paso 4) tiene que realizarse cuando
se tenga seguridad de que el paso 1 se ha completado adecuadamente y con éxito.

e.  El poblamiento de la dimensidn Centro Salud (Paso 5) tiene que realizarse cuando se
tenga seguridad de que el paso 1 se ha completado adecuadamente y con éxito.

f. El poblamiento de la dimension Ubigeo (Paso 6) tiene que realizarse cuando se tenga
seguridad de que el paso 1 se ha completado adecuadamente y con éxito.

g.  El poblamiento de la dimensién Tiempo (Paso7) tiene que realizarse cuando se tenga
seguridad de que el paso 1 se ha completado adecuadamente y con éxito.

h.  El paso de completar carga de tiempo (Paso 8) se tiene que realizarse cuando se tenga
seguridad de que el paso 7 se haya completado adecuadamente y con éxito.

I. El poblamiento de la tabla de echo control CRED (paso 9) se tiene que realizar cuando

los pasos 2,3,4,5,6,7,8 hayan culminado con éxito.

Paso 1

g8 g g g g g
Paso 2 Paso 3 Paso 4 Paso 5 Paso 6 Paso 7
I |

Paso 8
|
\ 4
Paso 9

Figura 4.22. Diagrama de pasos con restricciones de precedencia
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4.1.7.2. SENTENCIAS DE CADA PASO DEL PROCESO ETL
CARGA INICIAL

Para la carga del modelo se procede a llenar cada uno de las dimensiones como ya mencionado anterior mente siguiendo los pasos y restricciones
de precedencia.

g‘a Inicia Limpiar Tablas

> - > ) ) = = I
=T~ Poblar Dim_His ii Poblar Dim_Paciente i-)i Poblar Dim_ProfesionalSalud i_)i Poblar Dim_CentroSalud ii Poblar Dim_Ubigeo =T~ Poblar Dim_Tiempo

E‘a Completar Tiempo

5‘3 Foblar Fact_ControlCred

Figura 4.23. Proceso ETL para la carga inicial
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1.

LIMPIADO DE DIMENSIONES

DELETE FROM Dim_Tiempo;

DELETE FROM Dim_His;
DELETE FROM Dim_Paciente;

DELETE FROM Dim_Ubigeo;

DELETE FROM Dim_Centrosalud;

DELETE FROM Dim_Profesionalsalud;

TRUNCATE TABLE Fact_Controlcred;

Figura 4.24. Sentencia del proceso ETL para la limpieza de toda la base de datos de
BD_DataMart_Cred

A.

POBLAMIENTO DE LA DIMENSION HIS

ORIGEN DE DATOS

« Editor de origen de OLE DB

Cenfigure las prepiedades que utiliza un flujo de datos para obtener dates de cualquier proveeder OLE DB.

Administrador de conexi

Columnas

Salida de error

JOO0ROOROD @

Mombre ~
labconf1
diagnost2
codigo2
labconf2
diagnost3
codigod
labconf3
diagnost4
codiaod ¥
>

Columna externa

Id

codigol
codigo2
codigo3
codigod
codigo5
codigof

Columna de salida

‘id

codigol
codigo2
codigo3
codigod
codigo5
codigof

Ayuda

Figura 4.25. Origen de datos para la dimension His
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B.

C.

CONVERSION DE DATOS

Lo Editor de transformacion Conversién de datos m] *

Configure las propiedades utilizadas para convertir el tipo de datos de una columna de entrada a otro tipo. Configure la longitud, la precision, la
escala y la pagina de cédigos de la columna en funcién del tipo de datos al que se convertira la columna.

Nombre @
codigel
codige?
codigo3
codiged
codigo5
codigef
v
Columna de entrada Alias de salida Tipo de datos Longitud Precisién Escala Pégina de c¢
] codigol Copia de cedigol cadena Unicode [DT_WSTR] 6
codigo2 Copia de codigo2 cadena Unicode [DT_WSTR] 6
codigo3 Copia de codigo3 cadena Unicode [DT_WSTR] 6
codigod Copia de codigod cadena Unicode [DT_WSTR] 6
codiged Copia de codigod cadena Unicode [DT_WSTR] 6
codigof Copia de codigof cadena Unicode [DT_WSTR] 6
Id Copiadeld entero de cuatro bytes con sign...

Configurar la salida de errores... Cancelar Ayuda
Figura 4.26. Transformacion de datos para la dimension His
POBLAR DIMENSION HIS
. Editor de destine de OLE DB [m] X

Configure las propiedades para insertar datos en una base de datos relacional mediante un proveedor OLE DB.

Adrinistrador de conexiy
Asignaciones
Salida de error Nombre ~ Nombre
Id
o 2
el | e | ISl
Copia de codigo3 '//a—r‘ His_Codigo3
Copia de codigod '//a—r‘ His_Codigo4
Copia de codigo5 '//a—r‘ His_Codigo5
Copia de codigof '//a—r‘ His_Codigo6
Copia de Id '//a—r‘ Paciente_Nro_Registro
v
Columna de entrada Columna de desting
<omitirs His_Key
Copia de codigol His_Codigel
Copia de codigo2 His_Codigo2
Copia de codigo3 His_Codigo3
Copia de codigod His_Codigod
Copia de codigo3 His_Codige3
Copia de codigof His_Codigef
Copia de ld Paciente_Nro_Registro
< >

Cancelar Ayuda

Figura 4.27. Carga de datos a la tabla Dim_His

81



DartaMart_Cred.dtsx [Disefio] | X
gﬂ Flujo de control  [SElENEECEE @ Parametros Controladores de eventos ':_: Explora
Tarea Flujo de datos: | % Poblar Dim_His
v
e—) Leer BD_RedHuamanga
572,674 filas
1 A 4
(& Conversidn de datos
572.674 filas
L W
v
lT Ordenar
5?2.61\‘“35
A 4
€ roblar bim_tis

Figura 4.28. Proceso ETL culminada para la dimension His

POBLAMIENTO DE LA DIMENSION PACIENTE
ORIGENES DE DATOS

| & Editer de origen de OLE DB O

Configure las propiedades que utiliza un flujo de datos para obtener datos de cualquier proveedor OLE DB,

Administrador de conexi
Salida de error W] Nombre ~
O plaza
[ fecha
fichafam
dri
[0 cod_dpta
[ cod_prav
[0 cod_dist
sexo
[ edad A
< >
Celumna externa Celumna de salida
i 1d Hid
edades edades
tipo_edad tipo_edad
fichafam fichafam
dni dni
sexo sexo
< >

Cancelar Ayuda

Figura 4.29. Origenes de datos de la dimension Paciente



C.

CONVERSION DE DATOS

Lo Editor de transformacion Conversién de datos

[m] X

Configure las propiedades utilizadas para convertir el tipo de datos de una columna de entrada a otre tipo. Configure la longitud, |a precisién, la
escala y la pagina de codigos dela colurmna en funcién del tipo de dates al que se convertird la columna.

Alias de salida

Columna de entrada

Copia deld
edades Copia de edades
tipo_edad Copia de tipo_edad
fichafam Copia de fichafam
dni Copia de dni
SEXO Copia de sexo
<

Configurar I salida de errores...

Nembre
Id

edades
tipo_edad
fichafam

dni

SEXD

Tipo de datos

entero de cuatro bytes con ...

entero de cuatro bytes con ...

cadena Unicode [DT_WSTR]
cadena Unicode [DT_WSTR]
cadena Unicode [DT_WSTR]
cadena Unicode [DT_WSTR]

Lengitud Precisidn Escala
5

10

20

2

Pégina de cadig

Ayuda

Figura 4.30. Transformacién de datos para la dimensién paciente

POBLAR DIMENSION PACIENTE

« Editor de destine de OLE DB

] bl
Configure las propiedades para insertar datos en una base de datos relacional mediante un proveedor OLE DE.
Administrador de conexiy
Asignaciones
Salida de error Nombre ~ Nombre ~
dni Pacients_Apelido_Patemo
sexo Paciente_Apelido_Matemo
Copia de Id Paciente_Dni
Copia de edades Paciente_Edad
Copia de tipo_ — o ———{ | Paciente_ficha_Familiar
Copia de fichaf.. — Paciente_Nro_Registro
Copia de dri "] | Pacirte Tipo Bdad
Copia de sexo Paciente_Sexa
v v

< > < >

Celumna de entrada Columna de destino

<omitir> i Paciente Key

<omitir> Paciente_Nembre

<omitir> Paciente_Apellido_Paterno

<omitir> Paciente_Apellido_Materno

Copia de dni Paciente_Dni

Copia de edades Paciente_Edad

Copia de fichafam Paciente_Ficha_Familiar

Copia de |d Paciente_Nro_Registro

Capia detipo_edad Paciente_Tipo_Edad

Copia de sexo Paciente_Sexo

< >
Cancelar Ayuda

Figura 4.31. Carga de datos a la tabla Dim_Paciente
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DartaMart_Cred.dtsx [Disefio] & >

gﬂ Flujo de control |§§| Flujo de datos [ BEETE I Controladores de eventos ':_: Explorador de paguetes o Progreso

Tarea Flujo de datos: | W Poblar Dim_Paciente

(V]
e—) Leer BD_RedHuamanga

5?2.614 filas

] /]
& Conversidn de datos

5?2.614 filas
AV

lT Ordenar

572.674 tllas

e(- Poblar Dim_Padiente

<

Figura 4.32. Proceso ETL culminado para la dimension paciente

4. POBLAR DIMENSION PROFESIONAL SALUD
A ORIGEN DE DATOS

Configure las propiedades que utiliza un flujo de datos para obtener datos de cualquier proveedor OLE DB.

|_&4 Editer de erigen de OLE DB O

Adrministrador de conexi

Columnas

Salida de error

cod_estab
nom_lote
num_pag
num_reg

plaza

fecha
fichafam

dni N

J00ROOO00R® -

Columna externa Columna de salida

Fld fld

plaza plaza

Figura 4.33. Origen de datos para la dimension profesional salud de la BD_His2018
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[=, Editor de origen de Excel

x
Configure las propiedades que permiten a la tarea Flujo de datos obtener dates de un proveedor de Excel.
Administrador de conexi
Salida de error
[  Mombre A
plaza
nomcomple
O no
[ cod_2000
cod_prof
[ cod_cond
[ fechaing ¥
£ >
Columna externa Columna de salida
plaza i plaza
nomcomple nomcomple
cod_prof cod_prof
Figura 4.34. Origen de datos para la dimension profesional salud de archivo Excel
[=, Editor de origen de Excel X

Configure las propiedades que permiten a la tarea Flujo de dates cbtener datos de un proveeder de Excel,

Administrador de conexi

Celumnas

Salida de error

desc_prof

Columna externa Columna de salida
cod_prof cod_prof
desc_prof desc_prof

Figura 4.35. Origen de datos para la dimension profesional salud de archivo Excel
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CONVERSION DE DATOS

Lo Editor de transformacién Conversin de datos

O X

Configure las propiedades utilizadas para convertir el tipo de datos de una columna de entrada a otro tipo. Cenfigure la longitud, la precisién, la
escala y la pagina de cédigos de la columna en funcion del tipe de datos al que se convertird la columna.

Mombre
d

plaza

Celumna de entrada Alias de salida Tipo de datos Longitud Precision Escala Pagina de cadig
Copia de ld entero de cuatre bytes con ..,
Copia de plaza cadena Unicode [DT_WSTR] 15

Figura 4.36. Transformacion de datos del origen BD_His2018

Lo Editor de transformacién Conversién de datos

[m] >

Configure las propiedades utilizadas para convertir el tipe de datos de una celumna de entrada a otro tipo. Configure la longitud, |a precisién, la
escala y la pagina de cédigos de la columna en funcién del tipo de datos al que se convertira la columna.

Nombre
i plaza

nomecemple

cod_prof
Columna de entrada Alias de salida Tipo de datos Longitud Precision Escala Pagina de cadig
plaza : Copia de plaza cadena Unicode [DT_W5TR] 15
nom;‘;‘;'.r;plgm | Copia de nomcomple cadena Unicode [DT_WSTR] 100
cod_prof Copia de cod_prof cadena Unicode [DT_W5TR] 10

Figura 4.37. Transformacién de datos del origen Excel

Lo Editor de transformacién Conversién de datos O *®

Caonfigure las propiedades utilizadas para convertir el tipo de datos de una columna de entrada a otro tipo. Configure la longitud, la precisidn, la
escala y la pagina de cadigos de la columna en funcidn del tipo de dates al que se convertira la columna.

MNembre

cod_prof

desc_prof

Alias de salida Tipo de datos Lengitud Precision Escala Pagina de cadig

Copia de cod_prof cadena Unicode [DT_WSTR] 10
desc_prof Copia de desc_prof cadena Unicode [DT_WSTR] 50

Figura 4.38. Transformacion de datos origen Excel
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C.

MESCLA DE DATOS

Editor de transfermacién Combinacidén de mezcla

Configure las propiedades utilizadas para combinar dos origenes de datos ordenados, Selecciene el tipe de combinacién y especifique las

O

celumnas que se usardn como clave de combinacion . Las claves de combinacién se deben utilizar en el orden especificado por la

posicién de la clave de ordenacién de la columna.

Tipe de combinacion: Combinacién interna

Ordenar Copia de plaza
Ordenar Id

Ordenar 3 Copia de desc_prof
Ordenar 3 Copia de nomcomple

Copia de plaza
Id
Copia de desc_prof

Copia de nomcomple

m]  MNombre Orden Clave de... m  Mombre Orden Clave

Id 0 O Copia de nomcomple 0 O
O plaza 1 plaza 1 =
Copia deld 0 O Copia de desc_prof 0 O
Copia de plaza 0 O

£ >
Entrada Columna de entrada Alias de salida
' | Copiadeld Copia deld

D.

Figura 4.39. Mezcla de datos para la tabla de dimension Profesional salud

POBLAR DIMENSION PROFESIONAL SALUD

« Editor de destino de OLE DB

Configure las propiedades para insertar datos en una base de datos relacional mediante un proveedor OLE DB.

Administrador de conexi

Asignaciones|

Salida de error

MNombre:

Copia de plaza
Id

Copia de desc_prof
<

- Cup|ade|d SRR

>

"

Columna de entrada

Nombre A
i
I Profesional_Nombre
Profesional_Especialidad

Profesional_Num_Colegigtura +
< >

Columna de destino

i <omitir>

Profesional_Key

Copia de nomcomple
Copia de desc_prof
Copia de plaza

Copia deld

Profesional_Mombre
Profesional_Especialidad
Profesional_Mum_Colegiatura

Paciente_Mro_Registro

Cancelar Ayuda

Figura 4.40. Carga de datos a la tabla dim_ProfesionalSalud
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g-u Flujo de control rﬁj Flujo de datos [~ BEEIEE ] T controladores de eventos ':_: Explorador de paquetes o Progreso
Tarea Flujo de datos: | % Poblar Dim_ProfesionalSalud
er umanga v =
i.) Leer BD_RedHumang; E:I) Leer TrabajadorRed Ej) Leer EspedialidadRed
572.614 filas D# Hllas
\i' 2.080 filas "’
Lu Conversién de datos Lﬂ T T g -(I_)u Conversidn de datos 2
5?2.Ei4 filas 54 flas
2.040 fllas
iT Ordenst iT Cul=nard lT Ordenar 2
200 ¥ '_54‘;_1
+$ Combinacién de mezda
572,674 filas lDQil‘ilas
200 ¢T Ordenar 3
@
+$ Combinacién de mezcla 1
5?2.614 filas
lT Ordenar 4
572.614 filzs
e(- Poblar Dim_ProfesionalSalud
Figura 4.41. Proceso ETL culminado para la dimension profesional salud
S. POBLAR DIMENSION CENTRO SALUD
A ORIGEN DE DATOS
|4 Editor de origen de OLE DB O X

Configure las propiedades que utiliza un flujo de datos para obtener datos de cualquier proveedor OLE DB.

Administrador de conexi

Celumnas

Salida de error

Celumna externa

MNombre -
il
cod_estab

nom_lote

]

num_pag
num_reg

plaza

fecha
fichafam

dri w7

]
O
]
]
]
]
-

Celumna de salida

ld

Cld

cod_estab

cod_estab

Figura 4.42. Origen de datos para la dimension centro salud desde BD_His2018

88




[=], Editor de origen de Excel

Cenfigure las propiedades que permiten a la tarea Flujo de datos obtener datos de un proveedor de Excel.

Administrador de conexi

Columnas

Salida de error

Columna externa

L

&

JOoooor

Nombre ~

cod_estab
desc_estab
cod_disa
cod_red
cod_mic
desc_disa
desc_red
desc_mic

cod doto ¥

cod_estab

desc_estab
desc_mic

cat_estab

Columna de salida

cod_estab

desc_estab
desc_mic

cat_estab

Figura 4.43. Origen de datos para la dimension centro salud desde un archivo Excel

B. CONVERSION DE DATOS

Lo Editor de transformacion Conversién de datos

Configure las propiedades utilizadas para convertir el tipo de datos de una celumna de entrada a otro tipe. Configure la longitud, la precisién, la
escala y la pagina de cédigos de la columna en funcién del tipe de datos al que se convertira la celumna.

pod

Colurnna de entrada Alias de salida
Fld ! Copia deld
cod_estab Copia de cod_estab

Mambre
Id

cod_estab

Tipo de datos

Longitud

entero de cuatro bytes con ...

cadena Unicode [DT_WSTR] 15

Pagina de cadig

Figura 4.44. Transformacién de datos proveniente de origen BD_His 2018
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Lo Editor de transformacién Conversién de datos O =

Configure las propiedades utilizadas para convertir el tipo de datos de una columna de entrada a otro tipe. Configure la lengitud, la precision, la
escalay la pagina de cadigos de la columna en funcién del tipe de datos al que se convertird la columna.

&

MNombre

&

cod_estab

desc_estab
desc_mic
cat_estab

Columna de entrada Alias de salida

Tipo de dates Longitud Precision Escala Pagina de cédig
cod_estab Copia de cod_estab cadena Unicode [DT_WSTR] 15
desc_estab Copia de desc_estab cadena Unicode [DT_WSTR] 70
desc_mic Copia de desc_mic cadena Unicode [DT_WSTR] 20
cat_estab Copia de cat_estab cadena Unicode [DT_WSTR] 6
Figura 4.45. Transformacién de datos proveniente de origen Excel
C. MEZCLA DE DATOS
% Editor de transformacién Combinacién de mezcla O >

Configure las propiedades utilizadas para combinar dos origenes de datos ordenados, Seleccione el tipe de combinacion y especifique las
columnas que se usardn comeo clave de combinacién . Las claves de combinacion se deben utilizar en el orden especificado por la
posicion de la clave de ordenacion de la columna.

Tipe de combinacian: Combinacion interna <
@  MNombre Orden Clave de @  Mombre Orden Clave de...
2 Il O cod_estab 1
) 0 cod_estab 1 / [] desc estab 0 O
Copia deld 0 | [0 desc_mic o O
[J Copiadecod_estab 0 Il [] cat_estab 0 O
[] Copiadeco.. 0 O
< > Copiadedes.. 0 O
[+] Copiadedes.. 0 [ =
Entrada Columna de entrada Alias de salida
O,denar Copia de I Copia deld
ordenar i y u
Ordenar 1 Copia de cat_estab Copia de cat_estab
Crdenar 1 Copia de desc_estab Copia de desc_estab
Ordenar 1 Copia de desc_mic Copia de desc_mic

Figura 4.46. Mezcla de datos provenientes de BD_His2018 y Archivo Excel
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D. POBLAR DIMENSION CENTRO SALUD

.« Editor de destino de OLE DB

O x®
Configure las propiedades para insertar datos en una base de datos relacional mediante un proveedor OLE DB.
Administrador de conexii
Salida de error
\ | Codlod Mo
Copia de cat_estab CSalud_Categoria
Copia de desc_estab  w | R —« | CSalud_MicroRed W
< > b < >
Columna de entrada Columna de destino
< omitirs CSalud_Key
Copia de desc_estab CSalud_Mombre
Copia de cat_estab CSalud_Categoria
Copia de desc_mic CSalud_MicroRed
Copia de Id Paciente_Nro_Registro
Figura 4.47. Carga de datos a la dimension centro salud.
g,u Flujo de control  [QEMENERREIGEM g@l Farémetros Controladores de eventos '=_: Explorador de paquetes o Progreso
Tarea Flujo de datos: | Wl Poblar Dim_CentroSalud
V] V)
E’ Leer BD_RedHuamanga EE Leer CentroSalud
g loﬁflas
572874 filas a_
] Conversidn de datos 1 i v
(V1] 0 Conversidn de datos 1
572.694 filas msf‘las
iT Ordenar 1
lT Ordenar
572,674 filas

O

+$ Combinacién de mezdla

5?2.614 filas
W

& T Ordenar 2

572.674 filas

A 4
e(- Poblar Dim_CentroSalud

Figura 4.48. Proceso ETL culminado para la dimension centro salud.
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6. POBLAR DIMENSION UBIGEO
A. ORIGEN DE DATOS

|4 Editor de origen de OLE DB m] ®

Configure las propiedades que utiliza un flujo de datos para cbtener dates de cualquier proveeder OLE DB,

Administrador de conexii

Columnas

Salida de error

Nombre -~
Id

cod_estab
nom_lote
num_pag
num_reg

plaza

fecha
fichafam

dni he

JO0000oOoCE:m

Columna externa Columna de salida
Fld ild

cod_dpto cod_dpto

cod_prov cod_prov

cod_dist cod_dist

Cancelar Ayuda

Figura 4.49. Origen de datos para la dimension ubigeo desde la BD_His218.

[, Editor de origen de Excel [m| X

Configure las propiedades que permiten a la tarea Fluje de datos obtener datos de un proveedor de Excel.

Administrader de conexii
Salida de error
Nombre ~
cod_dpto
cod_prov
cod_dist
desc_dpto
desc_prov v
£ >
Columna externa Columna de salida
cod_dpto cod_dpto
cod_prov cod_prov
cod_dist cod_dist
desc_dpto desc_dpto
desc_prov desc_prov
desc_dist desc_dist

Figura 4.50. Origen de datos para la dimension ubigeo desde un archivo Excel.



B. CONVERSION DE DATOS

Lo Editor de transformacién Conversién de datos

m}

Configure las propiedades utilizadas para convertir el tipe de dates de una columna de entrada a otro tipe. Configure la longitud, la precisién, la
escala y la pagina de codigos de la columna en funcién del tipo de datos al que se convertira la columna.

x®

Mombre
cod_dpto
cod_prov
cod_dist
desc_dpto
desc_prov
desc_dist

Ceolumna de entrada Alias de salida Tipo de datos Longitud Precision Escala Pagina de cédig
cod_dpto Copia de cod_dpto cadena Unicode [DT_WSTR] 4

cod_prov Copia de cod_prov cadena Unicode [DT_WSTR] 4

cod_dist Copia de cod_dist cadena Unicode [DT_WSTR] 4

desc_dpto Copia de desc_dpto cadena Unicode [DT_WSTR] 30

desc_prov Copia de desc_prov cadena Unicode [DT_WSTR] 30

desc_dist Copia de desc_dist cadena Unicode [DT_WSTR] 45

Figura 4.51. Transformacion de datos para la dimension ubigeo

C. POBLAMIENTO DE DATOS

_w Editor de destino de OLE DB

Coenfigure las propiedades para insertar datos en una base de dates relacional mediante un proveedor OLE DB,

Administrador de conexi

Asignaciones

Salida de error

Ubigea_Departamento

Copia de desc_dpto Ubigeo_Provincia

Copia de desc_prov
£ >

Paciente_Nro_Registro  w
£ >

Columna de entrada Columna de destine

<omitir> Ubigeo_Key

Copia de desc_dpto Ubigec_Departamento

Copia de desc_prov Ubigeo_Provincia

Copia de Id Paciente_Nro_Registro

Copia de desc_dist Ubigeo_Distrito

Figura 4.52. Carga de datos para la dimension ubigeo.
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7. POBLAR DIMENSION TIEMPO
A. ORIGEN DE DATOS

. Editor de origen de OLE DB

O *
Configure las propiedades que utiliza un fluje de datos para obtener datos de cualquier proveedor OLE DB
Administrador de conexii
Salida de error
®  MNombre
Id1
fecha
Columna externa Columna de salida
C1d1 Cid1
fecha fecha
Figura 4.53. Origen de datos para la dimension tiempo.
B. CONVERSION DE DATOS
Lo Editor de transformacién Conversidn de datos O X

Configure las propiedades utilizadas para cenvertir el tipo de datos de una columna de entrada a otre tipe. Cenfigure la longitud, la precisian, la
escala y la pagina de cédigos de la columna en funcién del tipe de datos al que se cenvertira la columna,

Mombre

Id1

fecha

Columna de entrada Alias de salida Tipo de datos Longitud Precisidn Escala Pagina de cadig
1d1 Copia de 1d1 entero de cuatro bytes con ...
fecha Copia de fecha fecha [OT_DATE]

Figura 4.54. Transformacion de datos para la dimension tiempo.
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C.

POBLAMIENTO DE DATOS

. Editor de destino de OLE DB

Configure las propiedades para insertar datos en una base de datos relacional mediante un proveedor OLE DB.

Administrador de conexil

Asignaciones

Salida de error

Nombre

fecha

Copia de Id1
Copia de fecha
NAfo

NMes

NDia

< >

Columna de entrada

NAfio
NMes
NDia
<omitir>
<omitir>
<omitir>

Copia de [d1

Copia de fecha

<omitir>

<omitir>

Mombre "

Tiempo_Anio
Tiempo_Mes

Tiempo_Dia
Tiempo_Trimestre
Tiempo_Semestre
Tiempo_Descripcion_Trimestre
Paciente_MNro_Registro
Tiempo Fecha

<

Columna de destine

Tiempo_Trimestre
Tiempo_Semestre
Tiempo_Descripcion_Trimestre
Paciente_Mro_Registro
Tiempo_Fecha
Tiempo_Descripcion_Semestre

Tiempo_Descripcion_Mes

Cancelar

Figura 4.55. Carga de datos a la tabla dim_Tiempo.

DartaMart_Cred.dtsx [Disefioc] & X

8.0 Flujo de control Flujo de datos

i Pardmetros

Controladores de eventos = Explorador de paquetes {3 Progreso

Tarea Flujo de datos: | & Poblar Dim_Tiempo

e—) Leer BD_RedHumanga

572.674 filas
v o

v
1

0 Conversidn de datos

572.674 filas

v ,",

fx Columna derivada

572,674 filaz

v
lT Ordenar

572.674 filas

v

e(- Poblar Dim_Tiempo

Figura 4.56. Proceso ETL culminado para la dimension Tiempo
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8.

COMPLETAR EL POBLAMIENTO DE LA DIMENSION TIEMPO

USE [BD_DatMartCRED]

GO

[****** Qpject: StoredProcedure [dbo].[sp_CargarTiempo] Script Date: 30/04/2020
18:36:08 ******/

SET ANSI_NULLS ON

GO

SET QUOTED _IDENTIFIER ON

GO

CREATE procedure [dbo].[sp_CargarTiempo]

as

begin

update DIM_Tiempo set DIM_Tiempo.Tiempo_Trimestre=cast(case

when Tiempo_Mes in('01','02','03") then '01'

when Tiempo_Mes in('04','05','06") then '02'

when Tiempo_Mes in('07','08','09") then '03'

when Tiempo_Mes in('10','11','12") then '04'

end as nvarchar), DIM_Tiempo.Tiempo_Semestre=cast(case

when Tiempo_Mes in('01','02','03",'04",'05','06") then '01'

when Tiempo_Mes in('07','08','09','10",'11','12") then '02'

end as nvarchar),DIM_Tiempo.Tiempo_Descripcion_Trimestre =cast(case
when Tiempo_Mes in('01','02','03") then 'PRIMER TRIMESTRE'

when Tiempo_Mes in('04','05','06") then 'SEGUNDO TRIMESTRE'

when Tiempo_Mes in('07','08','09") then ' TERCER TRIMESTRE'

when Tiempo_Mes in('10','11','12") then 'CUARTO TRIMESTRE'

end as nvarchar),DIM_Tiempo.Tiempo_Descripcion_Semestre =cast(case
when Tiempo_Mes in('01','02','03','04','05",'06") then 'PRIMER SEMESTRE'
when Tiempo_Mes in('07','08','09','10",'11",'12") then 'SEGUNDO SEMESTRE'
end as nvarchar), Dim_Tiempo.Tiempo_Descripcion_Mes= cast (case

when Tiempo_Mes in ('1") then 'Enero’
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when Tiempo_Mes in ('2') then 'Febrero’
when Tiempo_Mes in ('3") then 'Marzo'
when Tiempo_Mes in ('4") then 'Abril’
when Tiempo_Mes in ('5") then 'Mayo'
when Tiempo_Mes in ('6") then "Junio’
when Tiempo_Mes in ('7") then "Julio’

when Tiempo_Mes in ('8") then 'Agosto’

Figura 4.57. Proceso ETL para culminar la carga de la dimension tiempo

9. POBLAR LA TABLA DE HECHO FACT_CONTROL_CRED

USE [DMCRED]

GO

/¥*¥*¥*¥*¥* Object: StoredProcedure [dbo].[Sp_cargar_FactCred]******/
SET ANSI_NULLS ON

GO

SET QUOTED_IDENTIFIER ON
GO

CREATE procedure [dbo].[Sp_cargar_FactCred]
as
begin

insert into FAC_ControlCred (His_Key, Paciente_Key,
Ubigeo_Key,
CSalud_Key,
Profesional_Key,
Tiempo_Key,

[Cred_TotalAtendios],[Cred_Estado_Nutricional],
[Cred_Nro_RecienNacidos],
[Cred_Ninios_1Anios],[Cred_Ninios_2Anios],
[Cred_Ninios_3Anios],[Cred_Ninios_4Anios],
[Cred_Ninios_5Anios],
[Cred_Ninios_Mayores_5Anios],
[Cred_Ganancia_InadecuadaPeso],

[Cred_RN_PesoExtremadamente_Bajo], [Cred_RN_Peso_MuyBajo],[Cred_RN_PesoBajo_
Nacer],
[Cred_Desnutricion_Severa],[Cred_Desnutricion_Aguda],
[Cred_SobrePeso], [Cred_Tamizaje_Anemia])

select
Hs.[His_Key], pa.[Paciente_Key],Ub.[Ubigeo Key], Cs.[CSalud_Key],
Pr.[Profesional_Key], Tm.[Tiempo_Key],
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CAST (case

when Hs.his_codigol ='Z001'or Hs.His_Codigo2 ='Z001' or Hs.his_codigo3 ='Zee1l'
or Hs.his_codigo4 ='Z001"'

and Hs.his_codigo5 ='Z001' or Hs.his_codigo6 ='Z©01'THEN 1 --CONTROLCRED

else 0

End AS int ),

CAST (CASE

WHEN Hs.His_Codigol = 'Z006' or Hs.His_Codigo2 = 'Z@06' or Hs.His_Codigo2 =
'2006' or Hs.His_Codigo2 = 'Z006'

or Hs.His_Codigo2 = 'Z@@6' or Hs.His Codigo2 = 'Z@@6' THEN '1' -- ESTADO
NURICIONAL

else ©

END AS INT),-- CENTRO SALUD

CAST (CASE

when (pa.Paciente_Edad > 0 and pa.paciente_edad < 30 and
pa.Paciente_Tipo_Edad='Dias' and (Hs.His_Codigol ='Z@@1' or Hs.His_Codigo2 =
'Z001"' or Hs.His_Codigo3 = 'Ze@e1l’

or Hs.His_Codigo4 = 'Z@01' or Hs.His_Codigo5 = 'Z001' or Hs.His_Codigo6 = 'Z@e1')
) then 1 -- RECIEN NACIDOS

else ©

End as int),

CAST (CASE

when (pa.Paciente_Edad > 0 and pa.paciente_edad<12 and
pa.Paciente_Tipo_Edad="'Meses'and (Hs.His_Codigol ='Z@01' or Hs.His_Codigo2 =
'Z001"' or Hs.His_Codigo3 = 'Zee1l’

or Hs.His_Codigo4 = 'Z0@1' or Hs.His_Codigo5 = 'Z@01' or Hs.His_Codigo6 =
'Ze@1')) then 1 -- NINOS DE UN ANO

else ©

End as int),

CAST (CASE

when (pa.Paciente_Edad = '2' and pa.Paciente_Tipo_Edad="Anos'and (Hs.His_Codigol
="'Z001' or Hs.His_Codigo2 = 'Z001' or Hs.His_Codigo3 = 'Z001’'

or Hs.His_Codigo4 = 'Z001' or Hs.His_Codigo5 = 'Z@01' or Hs.His_Codigo6 =

'Z001')) then 1 -- NINOS DE 2 ANOS
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CAST (CASE

when (pa.Paciente_Edad = 'S5’ and pa.Paciente_Tipo_Edad="Anos'and
(Hs.His_Codigol ='Z001' or Hs.His Codigo2 = 'Z@@l1' or Hs.His_Codigo3 = 'zee1’
or Hs.His_Codigo4 = 'Z001' or Hs.His_Codigo5 = 'Z001l' or Hs.His_Codigo6 =
'Z001')) then 1 -- NINOS DE 5 ANOS

else ©

End as int),

CAST (CASE

when (pa.Paciente_Edad >'5! and pa.Paciente_Edad <'12' and
pa.Paciente_Tipo_Edad="Anos'and (Hs.His_Codigol ='Z001' or Hs.His_Codigo2 =
'Z001"' or Hs.His_Codigo3 = 'Zee1l’

or Hs.His_Codigo4 = 'Z001' or Hs.His_Codigo5 = 'Z@0@1' or Hs.His_Codigo6 =
'Z001')) then 1 -- NINOS MAYORES DE 5 ANOS
else 0

End as int),

CAST (CASE

when Hs.his_codigol ='Z724'or Hs.His_Codigo2 ='Z724' or Hs.his_codigo3 ='Z7724"'
or Hs.his_codigo4 ='Z724'

and Hs.his_codigo5 ='Z724"' or Hs.his_codigo6 ='Z724'THEN 1 --GANANCIA INADECUADA
DE PESO

else ©

End AS int ),

CAST (CASE

when Hs.his_codigol ='P070'or Hs.His_Codigo2 ='P@70' or Hs.his_codigo3 ='P070°'
or Hs.his_codigo4 ='P070'

and Hs.his_codigo5 ='P@70' or Hs.his_codigo6 ='PO70'THEN 1 --RN PESO
EXTREMADAMENTE BA3JO

else 0

End AS int ),

CAST (CASE

when Hs.his_codigol ='P@711'or Hs.His_Codigo2 ='P@711' or Hs.his_codigo3
='P@711' or Hs.his_codigo4 ='PO711'

and Hs.his_codigo5 ='P@711' or Hs.his_codigo6 ='P@711'THEN 1 --RN MUY BAJO PESO
else 0

End AS int ),

CAST (CASE

when Hs.his_codigol ='P@712'or Hs.His_Codigo2 ='P@712' or Hs.his_codigo3
="'P@712' or Hs.his_codigo4 ='P0712'

and Hs.his_codigo5 ='P@712' or Hs.his_codigo6 ='P@712'THEN 1 --RN BAJO PESO AL
NACER

else ©

End AS int ),

CAST (CASE

when Hs.his_codigol ='E43X'or Hs.His_Codigo2 ='E43X' or Hs.his_codigo3 ="E43X'
or Hs.his_codigo4 ='E43X'

and Hs.his_codigo5 ='E43X' or Hs.his_codigo6 ="'E43X'THEN 1 --DESNUTRICION SEVERA
else ©

End AS int ),
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CAST (CASE

when Hs.his_codigol ='E440'or Hs.His_Codigo2 ='E440' or Hs.his_codigo3
="E440' or Hs.his_codigo4 ='E440'

and Hs.his_codigo5 ='E440' or Hs.his_codigo6 ='E440'THEN 1 --DESNUTRICION
AGUDA

else 0

End AS int ),

CAST (CASE

when Hs.his_codigol ='E660'or Hs.His_Codigo2 ='E660' or Hs.his_codigo3
='E660' or Hs.his codigo4 ='E660'

and Hs.his_codigo5 ='E660' or Hs.his_codigo6 ='E660'THEN 1 --SOBREPESO
else 0

End AS int ),

CAST (CASE

when Hs.his codigol ='Z@17'or Hs.His_Codigo2 ='Z017' or Hs.his_codigo3
='7Z017"' or Hs.his_codigo4 ='Z017'

and Hs.his_codigo5 ='Z017"' or Hs.his_codigo6 ='Z017'THEN 1 --SOBREPESO

else 0

End AS int )

from Dim_His hs

INNER JOIN Dim_CentroSalud Cs ON
Cs.PACIENTE_NRO_REGISTRO=Hs.PACIENTE_NRO_REGISTRO

INNER JOIN DIM_Paciente Pa ON Pa.Paciente_Nro_Registro=
Hs.Paciente_Nro_Registro

INNER JOIN Dim_Ubigeo ub ON ub.Paciente_Nro_Registro=
Hs.Paciente_Nro_Registro

INNER JOIN Dim_ProfesionalSalud pr ON pr.Paciente_Nro_Registro=
Hs.Paciente_ Nro_Registro

INNER JOIN Dim_Tiempo Tm ON Tm.Paciente_Nro_Registro=
Hs.Paciente_Nro_Registro

END

Figura 4.58. Proceso ETL para cargar FACT_ControlCred
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g"i Tnicio Limpiar Tablas

i-)i Poblar Dim_His i-)i Poblar Dim_Paciente

»

-

-

-)
i i Pablar Dim_ProfesionalSalud

i-)i Poblar Dim_CentroSalud

»

i_)i Poblar Dim_Ubigeo

A

y

L

r

9

i-)i Foblar Dim_Tiempo

L ]
g"i Completar Tiempo

L

i

g"i Poblar Fact_ControlCred

-

»

Figura 4.59. Proceso ETL Completado
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4.1.8. IMPLEMENTACION
IMPLEMENTACION DEL CUBO MULTIDIMENSIONAL
Para la implementacién del cubo se utilizara la herramienta que nos proporciona el Visual

Studio 2012 que es el Analysis Service a la vez es parte del SQL Server, esto nos permitira
implementar de manera adecuado el cubo.

CONFIGURACION DE ORIGENES DE DATOS

Para poder realizar la conexion necesitamos realizar una serie de configuraciones, que este
nos permitird la comunicacion entre el servidor y el Analysis Service, asi para poder
implementar el Data Mart que es BD_DataMart_ControlCred.

-.i Administrador de conexiones >
Proveedor: | OLE DB nativo'50QL Server Mative Client 11.0 -
——
_-.i MNombre del servidon
LT
[E_ |DESKTOP-H4‘I14K1 ~ Actualizar
Conexidn
—— Conexién con el servidor
,'-'-i N i » :
'f )‘___,; ) Usar autenticacion de Windows
Todas (®) Usar autenticacién de SQL Server
Mombre de usuario: |sa |
Contrasefia: [seseessncass |
Guardar mi contrasefia
Establecer conexién con una base de datos
(®) Seleccione o escriba el nombre de la base de datos:
|BD7DataMart7ControICred P
() Asociar con un archivo de base de datos:
Exarminar...
Probar conexian Cancelar Ayuda

Figura 4.61. Administracion de conexién

CONSTRUCCION DE LA VISTA DE DATOS
En esta parte el asistente solicitara las tablas que formaran parte de nuestra vista, y el
asistente nos mostrara las tablas de dimensiones como también la tabla de hecho. Que

formaran el cubo, el asistente permitira la unién de dimensiones y la tabla Fact_ControlCred.
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o® Asistente para vistas del origen de datos O bt

Seleccionar tablas y vistas
Seleccione los objetos de la base de datos relacional que deben incluirse en la
vista del origen de datos. a

Objetos disponibles: Objetos incluidos:
Mombre Tipo MNombre Tipo
-sysdiagrams {dbo) Tabla B Dim_CentroSalud ... Tabla
= EE Dim_His (dba) Tabla

B Dim_Paciente (dbo) Tabla
FH Dim_ProfesionalS... Tabla

EH Dim_Tiempo (dbo}  Tabla
EH Dim_Ubigeo (dbo)  Tabla
o» | | EAFACT ControlCre... Tabla

Filtro: I:l T Agregar tablas relacionadas

[] Mostrar objetos del sistema

< Mras Siguiente = Finalizar Cancelar

Figura 4.62. Seleccion de tablas y vistas

0¥ Asistente para vistas del origen de datos O >

Finalizacion del asistente v
Proporcione un nombre ¥ haga clic a continuacion en Finalizar para crear la
nueva vista del arigen de datos.

MNombre:

[BD Data Mart Cortrol Cred

Vista previa:

= ¥ BD Data Mart Control Cred
Dim_Centro Salud (dba)
Dlim_His {dba)
Dim_Paciente (dba)
Dim_Profesional Salud (dba)
Dim_Tiempo (dbo)
Dim_Ubigeo (dba)
FACT_ControlCred (dba)

(A0 G

< Afras

L
1]
5
Al

=nte Finalizar Cancelar

Figura 4.63. Tablas de dimensiones y tabla de hecho
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EH Dim_CentroSalud

w0 CSalud_Key
CSalud_Mombre
CSalud_Categoria
CSalud_MicroRed
Paciente_Nro_Registro

BH Dim_His

= His_Key
His_Codigo1
His_Codigo2
His_Codigo3
His_Codigo<4
His_Codigo5s
His_Codigo&

Pacente_Mro_Registro

F 3

FH Dim_Ubigeo

v Lbigeo_Key
Ubigeo_Departamento
Ubigeo_Provincia
Paciente_Mro_Registro
Ubigeo_Distrita

BEH Dim_Paciente

&

EH FACT_ControlCred

'EEEEE

w3 Pacente_Key
Paciente_Mombre
Paciente_Apellido_Paterno
Paciente_aApellido_Materno
Paciente_Dni
Paciente_Edad
Paciente_Ficha_Familiar
Paciente_Nro_Registro
Paciente_Tipo_Edad
Padente_Sexo

&

Tiempo_Key

Profesional_Key

His_Key

Ubigeo_Key

CSalud_Key

Padente_Key

Cred_Ninios_ 2Anios
Cred_Total_Atendidos
Cred_Estado_Mutricional
Cred_Ganancia_InadecuadaPeso
Cred_Nro_RedenMacidos
Cred_NMinios_ 1Anios
Cred_Minios_3Anios
Cred_Ninios_<4Anios
Cred_Ninios_5Anios
Cred_Minios_Mayores_5Anios
Cred_Tamizaje_Anemia
Cred_Sobrepeso
Cred_Desnutricdon_Aguda
Cred_Desnutricon_Severa
Cred_RM_PesoExtremandamente_Bajo
Cred_RM_Peso_MuyBajo
Cred_RM_PesoBajo_Macer

BEH Dim_ProfesionalSalud

w0 Profesional_Key
Profesional_Mombre

Ll Profesional_Especdialidad
Profesional_Mum_Colegiatura
Paciente_Nro_Registro

Dimn_Tiempo

L E

Tiempo_Key

Tiempo_Anio

Tiempo_Mes

Tiempo_Dia

Tiempo_Trimestre
Tiempo_Semestre
Tiempo_Descripcon_Trimestre
Padente_Mro_Registro
Tiempo_Fecha
Tiempo_Descripdion_Semestre
Tiempo_Descripcion_Mes

Figura 4.64. vista del origen de datos con el esquema de uniones
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La Figura 4.64. Nos muestra la primara vista creada, donde se observa que se encuentra las
diferentes tablas de dimensiones y tabla de hechos que es el Fact_ControlCred, que forman
parte la primera vista, como asi también las uniones entre la tabla de hecho y las tablas de

dimensiones bajo el modelo estrella.

CONSTRUCCION DEL CUBO MULTIDIMENSIONAL

Para la creacion del cubo se necesita cargar la seleccion de tabla dimensiones y hechos
obtenidas en nuestra primera vista, al seleccionar la tabla principal nos acogera todas las
tablas de dimensiones relacionadas a ella ya que estan bien realizadas en caso contrario no

se realizara.

Q) Asistente para cubos O *

Seleccionar tablas de grupo de medida
Seleccione una vista o diagrama de origen de datos v, a continuacion,
seleccione |as tablas que =e usaran para los grupos de medida.

Vista del origen de datos:
BD Data Mart Control Cred ~

Tablas de grupo de medida: Sugerir

1B Dim_CentroSalud
[]EH Dim_His

[]BH Dim_Pacients

B8 Dim_ProfesionalSalud
[]ER Dim_Tiempo

[]1ER Dim_Ubigeo

M ==2| FACT ControlCred

< Atras Cancelar

Figura 4.65. Seleccion de la tabla principal
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) Asistente para cubos O *

Seleccionar medidas
Seleccione las medidas que desea incluir en el cuba.

Medida

FACT Control Cred A
| Cred Minios 2 Anios

| Cred Total Atendidos

I Cred Estado Mutricional

I Cred Ganancia Inadecuada Peso
| Cred Nro Recien Nacidos

| Cred Ninios 1 Anios

| Cred Ninios 3 Anios

| Cred inios 4 Anios

| Cred Minios 5 Anios
|
|
|
|
|

Cred Minios Mayores 5 Anios
Cred Tamizaje Anemia
Cred Sobrepeso
Cred Desnutricion Aguda
Cred Desnutricion Severa
| Cred RN Peso Extremandamente Bajo

A al Femd Dbl D B D

< Atras Finalizar Cancelar

Figura 4.66. Tabla principal con el grupo de medida

) Asistente para cubos O >

Finalizacion del asistente
Asigne un nombre al cubo, revise su estructura y, a continuacion, haga clic en
Finalizar para guardar el cubo.

Nombre del cubo:
[EC Data Mart Control Cred

Vista previa:

= {m Grupos de medida
= [ul] FACT Control Cred
Wl Cred Ninios 2 Anios
Wil Cred Total Atendidos
Wl Cred Estado Mutricional
Wl Cred Ganancia Inadecuada Peso
Wl Cred Nro Recien Nacidos
ol Cred Ninios 1 Anios
Wl Cred Ninios 3 Anios
A1l Cred Minios 4 Anios
W1l Cred Ninios 5 Anios
Wl Cred Ninios Mayores 5 Anios
Wl Cred Tamizaje Anemia
Wl Cred Sobrepeso
Wl Cred Desnutricion Aguda
Wl Cred Desnutricion Severa
W1l Cred RN Peso Extremandamente Bajo
W1l Cred RN Peso Muy Bajo
Wl Cred RN Peso Bajo Macer
Wl Recuento FACT Control Cred
= ] Dimensiones

1 Dim Centro Salud

1 Dim Ubigeo

1/ Dim Tiempo

7. Dim Paciente

1. Dim Profesional Salud

1. Dim His

< Mras Siguiente Cancelar

Figura 4.67. Creacién del cubo con el grupo de medida y las dimensiones relacionadas.
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& His_Key
His_Codigo1
His_Codigo?
His_Codigo3

Dim_ProfesionalSalud

w0 Profesional_Key
Profesional_Mombre
Profesional_Especialidad
Profesional_Mum_Colegiatura
Paciente_Mro_Registro

F

His_Codigo4
His_Codigo5s
His_Codigot
Paciente_Mro_Registro

Dim_Padente

v Padente_Key
FPaciente_Mombre
Pacdente_aApelido_Paterno
Paciente_Apellido_Materno
Pacente_Dni
Paciente_Edad
Paciente_Ficha_Familiar
Padente_Nro_Registro
Paciente_Tipo_Edad
Padente_Sexo

F 3

B FACT ControlCred

Profesional_Key

His_Key

Ubigeo_Key

CSalud_Key

Paciente_Key
Cred_Minios_2Anios
Cred_Total_atendidos
Cred_Estado_Mutricional
Cred_Ganancia_InadecuadaPeso
Cred_Mro_RecdenMacidos
Cred_Ninios_LAnios
Cred_Ninios_3Anios
Cred_Ninios_4Anios
Cred_Ninios_5Anios
Cred_Minios_Mayores_5Anios
Cred_Tamizaje_Anemia
Cred_Sobrepeso
Cred_Desnutricion_Aguda
Cred_Desnutricion_Severa
Cred_RMN_PesoExtremandamente_Bajo
Cred_RMN_Peso_MuyBajo
Cred_RM_PesoBajo_MNacer

bbb

Dirm_Tiempo

w0 Tiempo_Key
Tiempo_Anio
Tiempo_Mes
Tiempo_Dia
Tiempo_Trimestre
Tiempo_Semestre
Tiempo_Descripcdon_Trimestre
Paciente_Mro_Registro
Tiempo_Fecha
Tiempo_Descripcion_Semestre
Tiempo_Descripdon_Mes

Dirn_CentroSalud

wd CSalud_Key
CSalud_Mombre
CSalud_Categoria
CSalud_MicroRed
Padente_MNro_Registro

Dim_Ubigeo
w3 Ubigeo_Key
Ubigeo_Departamento
Ubigeo_Provinda
Paciente_MNro_Registro
Ubigeo_Distrito

Figura 4.68. Configura racion final del cubo Fact_ControlCred.
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4.1.9. ESPECIFICACION DE APLICACIONES PARA USUARIOS FINALES
Como siendo una de las tareas de la mitologia, nos dice una descripcion con mayor
detalle de roles y procedimientos del negocio, para ello es necesario identificar a los actores
principales en la toma de decisiones, esto nos permitira las responsabilidades especificas de
cada rol, por ello se identificé a la parte operativa y la parte estratégica, siendo estos los

usuarios finales.

Direccion General de
Salud

ESTRATEGICA

Direccion de la Red de
Salud

Jefe de la Unidad de
Estadistica, Informaticay | pam Mart Control Cred
Telecomunicaciones

OPERATIVA

Figura 4.69. Identificacion de roles.
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4.1.10. DESARROLLO DE APLICACIONES PARA USUARIOS FINALES

Ya teniendo toda la parte de desarrollada hasta el cubo multidimensional, lo que
procede ahora es el desarrollo de los reportes para el usuario final que sean faciles de
entender y tenga la mejor vista posible, para ello se realizara con la herramienta de Power
Bl.

CONEXION CON POWER BI
En esta parte se realizara las configuraciones necesarias para poder realizar la conexion entre
en Analysis Service que contiene el cubo del Data Mart Control Cred y el Power BI, la cual

nos permitira visualizar los gréficos necesarios.

ReportesPowerBl - Power Bl Desktop

Archivo Inicio Insertar Modelado Ver Ayuda

@R B iE R B i A dr

Obtener Excel Conjuntosde datosde SQL Especificar Origenes Transformar Nuevo objeto Cuadro de Méas objetos
datos v Power BI Server datos recientesv datos visual texto visuales v

Portapapeles . Consultas nsertar Cileulod
Origenes de datos comunes

Excel

E I}U Conjuntos de datos de Power Bl
ﬂg [%w Flujos de datos de Power Bl
[B satserver

I @ Analysis Services

‘ Permite conectarse en directo a datos de una base de datos de S5OL Server Analysis Services o importarlos.

[% Web

[% Fuente OData
I} Consulta en blanco

Mas...

Figura 4.70. Conexion entre Analysis Service y Power Bl

Base de datos SQL Server Analysis Services

Servidor (i)
Lacalhost

Base de datos (opcional)
Cubo_DM_CRED

O Importar

* Conectarse en directo

I Consulta MDX o DAX (opcional)

-

Figura 4.71. Eleccion del servidor y el cubo de Analysis Service
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Navegador

4 Localhost: Cubo DM_CRED [1]

DMCRED

DMCRED
Ultima modificacion: 09,/03/2020 02:04:00

Esta perspectiva contiene las siguientes dimensiones y medidas

Dim Centro Salud: Dim His; Dim Paciente; Dim Profesional Salud; Dim Tiempo; Dim
Ubigeo,; Cred Ninios 2 Anios; Cred Estado Nutricional: Cred Nro Recien Nacidos;
Cred Ninios 1 Anios: Cred Ninios 2 Anios; Cred Ninios 4 Anios; Cred Ninios 5 Anios:
Cred Nintos Mayores 5 Anios; Cred Total Atendios; Cred Ganancia Inadecuada Peso;
Cred RN Peso Extremadamente Bajo; Cred RN Peso Muy Bajo; Cred RN Peso Bajo
Nacer; Cred Desnutricion Severa; Cred Desnutricion Aguda; Cred Sobre Peso; Cred

Tamizaje Anemia; Recuento FAC Control Cred

Figura 4.72. Seleccion de Cubo del Data Mart.
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"
2 [ il
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= _
P Buscar ElElER | O s
b ba b Ui W e
Fitras de esta pagina M = k= o o B @ FACControl Cred
E§m@EE 08

Cred Desnutricion Aguda

Cred Desnutricion Severa

Cred Estado Nutricional

Cred Ganancia Inadecuada Peso
Cred Ninios 1 Anios

Cred Ninios 2 Anios

Cred Ninios 3 Anios

Cred Ninios 4 Anios

Cred Ninios 5 Anios

Cred Ninios Mayores 5 Anios
Cred Nro Recien Nacidos

Cred RN Peso Bajo Nacer

Cred RN Peso Extremadamente Bajo
Cred RN Peso Muy Bajo

Cred Sobre Peso

Cred Tamizaje Anemia

Cred Total Atendios

Recuento FAC Control Cred

~ B8 Dim Centro Salud

~ FB Dim His

~ BB Dim Paciente

~ BB Dim Profesional Salud

~ BB DimTiempo

~ [ Dim Ubigeo

Figura 4.73. Cubo del Data Mart importado al entorno Power BI.
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RESULTADOS OBTENIDOS DEL CUBO MULTIDIMENSIONAL EN POWER Bl POR EL INDICADOR DE CONTROL CRED EN
NINOS Y NINAS POR EL INDICADOR DE ESTADO DE CONTROL DE CRECIMIENTO

Gréfico 1. Control de crecimiento y desarrollo por edad en meses.

UNIDAD EJECUTORA - 406 RED DE SALUD HUAMANGA
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Gréfico 2. Control Cred por micro red, centro de Salud, Edades y género.

UNIDAD EJECUTORA - 406 RED DE SALUD HUAMANGA

Cred Total Atendios

Cred Ninios Mayores 5 Anios
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Gréfico 3. Estado nutricional por edad y Micro redes.

UNIDAD EJECUTORA - 406 RED DE SALUD HUAMANGA
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RESULTADOS OBTENIDOS DEL CUBO MULTIDIMENSIONAL EN EL POWER Bl POR EL INDICADOR DE ESTADO DE

DESARROLLO.

Graéfico 4. Desnutricion aguda y severa por género y micro red.
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Gréfico 5. Peso bajo al nacer y peso extremadamente bajo en recién nacidos por micro red.

UNIDAD EJECUTORA - 406 RED DE SALUD HUAMANGA
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Gréfico 6. Ganancia inadecuada de peso y sobre peso por micro redes y edades.

UNIDAD EJECUTORA - 406 RED DE SALUD HUAMANGA
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RESULTADOS OBTENIDOS DEL CUBO MULTIDIMENSIONAL EN EL POWER Bl POR LA VARIABLE DE UNIDAD DE RED
DE SALUD DE HUAMANGA.

Graéfico 7. Control Cred por Micro redes y género.
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Grafico 8. Control de crecimiento y desarrollo por especialidad y recién nacidos.
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RESULTADOS OBTENIDOS DEL CUBO MULTIDIMENSIONAL EN EL POWER Bl POR EL INDICADOR DE ESTADO DE
CONTROL DE CRECIMIENTO Y DESARROLLO

Gréfico 9. Tamizaje de Anemia Control de crecimiento y desarrollo.
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Gréfico 10. Atenciones Control Cred por Centro de Salud, visto desde una pagina web.
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Gréfico 11. Atenciones de control CRED por Micro Redes, visto desde la pagina web.
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4.1.11. MANTENIMIENTO Y CRECIMIENTO

MANTENIMIENTO

Con respecto al mantenimiento, para el Data Mart se vio conveniente realizar backup cada
fin de mes, esto debido que los datos se registran en el sistema HisMinsa es diario y cada fin
de mes se realiza los reportes necesarios, y este backup se realizara de manera completa
(Full).

CRECIMIENTO
El tema de crecimiento del Data Mart se ve como una mejora a su funcionamiento para su

mayor explotacién del sistema de inteligencia de negocios los cuales podrian ser:

> Incorporacion de datos de los afios anteriores y posteriores.

A\

Actualizacion en el nivel analitico, nuevos hechos de alto nivel.

> Creacién de nuevas dimensiones para un mayor andlisis, acorde a los
requerimientos que podrian surgir en la institucion.

> Creacion de una nueva tabla de hechos, relacionada a la tabla actual, esto

dependiendo de los nuevos reportes que se fueran necesitando a medida que pase el

tiempo, esto siendo mayor veneficio para la institucion.
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5.1

b)

d)

CAPITULOV
CONCLUSIONES Y RECOMENDACIONES

CONCLUSIONES

De acuerdo al marco tedrico del capitulo 1, seccion 2.2.9, se construye el Data Mart
de acuerdo a la metodologia de Ralph Kimball definida sus técnicas en el capitulo
I11, seccion 3.7, la cual nos permitio lograr los objetivos trazados, la cual se puede
mostrar en el capitulo 1V, graficos 4.1. al 4.3, que brinda toda la informacion del
Control de crecimiento y desarrollo

De acuerdo al marco tedrico del capitulo 11, seccion 2.2.9, se construye el Data Mart
de acuerdo a la metodologia de Ralph Kimball definida sus técnicas en el capitulo
I11, seccion 3.7, la cual nos permitio lograr los objetivos trazados, la cual se puede
mostrar en el capitulo 1V, gréaficos 4.4 al 4.6, que brinda la informacion del estado
de control de desarrollo.

De acuerdo al marco tedrico del capitulo I1, seccion 2.2.9, se construye el Data Mart
de acuerdo a la metodologia de Ralph Kimball definida sus técnicas en el capitulo
I11, seccién 3.7, la cual nos permitio lograr los objetivos trazados, la cual se puede
mostrar en el capitulo 1V, gréficos 4.7y 4.8, que brinda la informacién de acuerdo
a las Micro Redes a los Centros de Salud que estan afiliadas a la Red de salud
Huamanga.

También se puede concluir que en el capitulo IV, Grafico 4.9. muestra la
informacion del tamizaje de anemia, que es una de las enfermedades responsables
para el desarrollo adecuado del nifio o nifia de la region de Ayacucho, que este

grafico muestra con mayor numero en los nifios de 6 meses de edad.
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5.2.

b)

RECOMENDACIONES

Se recomienda a futuros estudiantes que tengan interés en el mismo tipo de
investigacion, a realizar un Data Mart para la anemia, para la misma institucion que
es la Red de Salud Huamanga, utilizando la metodologia de Ralph Kimball, o uno
similar que es la metodologia de Hefesto, siendo este también una metodologia para
la construccion de Data Werehouse.

Se debe realizar la investigacion del mismo tema de control CRED, a nivel de todas
las redes de salud de la region de Ayacucho siendo este de mayor importancia para
las tomas de decisiones por parte de las instituciones competentes que es la
direccion regional de salud (DIRESA).

Se recomienda mostrar la informacion del Data Mart Control CRED en la pagina

principal de la Red de Salud de Huamanga. Para dar conocimiento a la poblacion.
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ANEXO A. OPERACIONALIZACION DE VARIABLES

OPERACIONALIZACION DE VARIABLES

VARIABLE o
VARIABLE INDICADOR ITEM
DESCRIPTIVA
¢Que cantidad de nifios y nifias llevan el control de crecimiento?
Estado de Atenciones CRED
¢Qué cantidad de nifios y nifias cumplieron sus atenciones segun su edad?
Crecimiento
Desnutricion ¢Qué cantidad de desnutricion existe segun el género?
X: Estado : - - _
¢ Cuéntos nifios y nifias se encuentras en un buen estado nutricional?
Nutricional Nutricion
Estado de ¢Cuéntos nifios y nifias llevan un desarrollo adecuado durante el afio?
Desarrollo Anemia ¢ Cuéntos nifios recibieron el tamizaje de anemia durante el afio?
Recién Nacidos  ¢Qué cantidad de recién nacidos tuvieron un bajo peso al nacer?
Establecimientos  ¢Qué cantidad de atenciones de control CRED se realiz6 en los diferentes
Unidad de
Y: Red de de Salud establecimientos de salud?
estadistica,
salud ¢Qué cantidad de atenciones de control CRED en nifios y nifias en los diferentes
informética 'y
Huamanga Micro redes Micro Redes?

telecomunicaciones.

¢Qué personal de salud realizo las atenciones CRED y de que establecimientos?
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ANEXO B: FICHA PARA ANALISIS DE LA BASE DE DATOS

FICHA N°1:

¢Cuéntos nifios y nifias fueron atendidos durante el afio, mayores 1 afio y

menores de 12 afios?

SELECT * FROM [dbo].[His2019] where edad>1 AND edad<112

FICHA N°2:
¢Cuantos nifios y nifias fueron atendidas durante el afio, menores de un afio?

SELECT * FROM [dbo].[His2019] where edad>50 AND edad<62

FICHA N°3:
¢ Cuantas atenciones de control cred se realizo durante el afio?
SELECT * FROM [dbo].[His2019] WHERE codigo1="2001' OR codigo2="2001' OR

codigo3='2001' OR codigo4="Z001'OR codigo5='Z001' OR codigo6="2001" OR
codigo2="2001'

FICHA N°4:
¢Cuantas atenciones de estado nutricional se realizo durante el afio?
SELECT * FROM [dbo].[His2019] WHERE codigo1="Z006' OR codigo2="2006' OR

codigo3='2006' OR codigo4="Z006'OR codigo5='Z2006 'OR codigo6="2006" OR
codigo2="2006'

FICHA N°5:

¢Cantidad de atenciones de control de crecimiento y desarrollo?

Dimensidn Jerarquiz Operador Expresidn de filtro
Dim His i3 His Codigol Contiene { 7001
<Seleccionar dimension >

Cred Total Atendios
1155 ]
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FICHA N°6:

¢Cantidad de atenciones de control de crecimiento por meses?

Dimensidn Teraruia Operador Bupresidn de fltro Parametros
Din Pacientz i paciente Edad Iouel {AI} [
<Seleccionar dmensidn::

Tiempo Descripcion Mes Cred Total Atendios

 Abril | 9678
Agosto 10222
Diciembre 4235
Enero 10214
Febrero 9902
Julio 10081
Junio 10191
Marzo 10244
Mayo 10696
Moviembre 9812
Octubre 10453
Setiembre 9390

FICHA N°7:

¢Atencidn de nifios y nifias, mayores de 1 afio y menores de 12 afios, por Micro Redes?

Dimensidn Jerarquia Operador Expresidn de filtro
Dim Centro Salud 22 C Salud Micro Red Igual LA}

i

«Selecdonar dimensidn:

Cred Ninios 1 Anios Cred Ninios 2 Anios Cred Ninios 3 Anios Cred Ninios 4 Anios Cred Ninios 5 Anios Cred Ninios Mayores 5 Ani
41743 12482 10036 8635 2436 o

FICHA N°8:

¢Atencidn de nifios y nifias por estado de control de desarrollo por edades?

Dimensidn Jerarquia Operador Expresién de filtro Pardmetros
Dim His 2 His Codigo2 Tgual LAY ‘O
<Seleccionar dimensién>

C Salud Nombre Cred Tamizaje Anemia o
312

¥AUPALLACCTA 95

ACOCRO 335
ALLPACHACA 121
ARIZOMA 402
ATACOCHA 88
BARRIOS ALTOS 506
BELEN 1342
BELLAVISTA 73

CARMEN ALTO 993
CATALINAYOC 367
CCACCAMARCA 167
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ANEXO C. PLAN DE TRABAJO DE DATA MART CONTROL CRED

Duracion

Comienzo

Fin

Id Meodo de (Membre de farea | enera 2020 febrero 2020 marzo 2020 | abrit 2020 | maye 2020 jum
tarea 24l70l03losl13l18 73] 28 loz 07121 17|22 | 77 |03 los 13 (16l 23 |26 0z (o7 [12 [17] 22 o7 loe lo7 [ 12| 17 | 22 | 27 | 01
1 ad DATAMART RED DE SALUD HUAMAMNGA 102 dias lun 06,/01/20 mar 26/05/20
2 |= Planeacion 18 dias lun 06,/01,/20 mie 29/01,/20 e ——]
3 = Recopilacion de Informacion 8 dias lun 06/01,/20 mié 15/01,/20 l
4 |= Analisis de Negocio 7 dias jue 16/01/20 vie 24/01/20 -
5 |= Recopilacion de Requisitos 5 dias lun 06/01,20 vie 10,/01,/20
& = Realizar plan de trabajo 10 dias lun 06/01/20 vie 17/01/20
7™ Presentar plan de trabajo 2 dias lun 27/01,/20 mar 28/01/20 ‘i
a = fin de la fase de inicio 1 dia mié 28/01/20 mié 29/01/20
9 = Creterminacion de Requerimientos 20 dias jue 30/01,/20 mie 26,/02/20 FI
o = Entrevista con los expertos del negocio 3 dias jue 30/01,20 lun 03,/02/20
1 = Entrevista con los usuarios 2 dias jue 30/01/20 vie 31/01/20 i
12 = Analisis documental de procesos del negocio 12 dias mar 04,/02,/20 mié 19/02/20 ¢
13 = Definicion de los requerimientos 5 dias jue 20/02/20 mié 26/02/20
14 = Modelo Dimensional 34 dias jue 27,/02,/20 mar 14/04,/20 % ]
15 |= Analizar el proceso de negocio 5 dias jue 27,0220 mié 04,/03,/20 l
16 (= Analizar el nivel de Granularidad 3 dias jue 05,/03/20 lun 02/03/20
17 ™ Diagrama del Modelo logico 8 dias mar 10,/03,/20 jue 19/03,/20 #I
18 = Esquema Estrella & dias mar 10,/03/20 jue 19/03/20
19 |= Diagrama de las tablas de dimensiones 7 dias vie 20/03,/20 lun 30,/03/20 #I
20 |= Definir el nombre de la tabla de dimension 5 dias vie 20/03,/20 jue 26/03/20 l
21 = Afiadir un campo de la clave principal 2 dias vie 27/03,/20 lun 30/03/20
2z = Redefinir nombres de campos 2 dias vie 27/03,/20 lun 30/03/20 i
23 = Diagrama de las tablas de hechos 8 dias mar 31,/03/20 jue 09/04,/ 20
29 = Tablas de hechos 8 dias mar 31,/03,/20 jue 09,/04,/20
25 |= Diagrama del Esgquema de uniones 3 dias vie 10/04/20 mar 14/04/20 il
26 |= Esguema Estrella 3 dias vie 10/04,/20 mar 14,/04/20 -]
27 = Disefio fisico 3 dias mié 15/04/20 vie 17/04/20 =
28 = Convertir el modelo légico a modelo fisico 2 dias mieé 15,/04/20 jue 16/04/20 l
23 |™= Generar SOL a partir del modelo fisico 1 dia vie 17,/04,/20 vie 17,/04,20 -
30 |= Proceso ETL 16 dias lun 20,0420 lun 1105,/ 20 *—r
N = Estraccion Tranformacion Carga inicial 14 dias lun 20/04,20 jue 07,0520 1
32 = Actualizacion de Tablas 2 dias vie 08/05,/20 lun 11/05/20
i3z = Diseno de la Arquitectura Tecnica 3 dias jue 30/01,/20 lun 0302,/ 20 rm
34 (= Arguitectura Tecnica 3 dias jue 30/01/20 lun 03/02/20
35 |= Seleccion de Producto 7 dias mar 04,/02/20 mié 12/02/20
36 |™ Seleccidon de Hardware v software 7 dias mar 04,/02,/20 mié 12/02/20
37 = Especificacion de Aplicaciones BI 4 dias jue 30/01,/20 mar 04,/02/20 F=1
33 = Especificacion de Aplicaciones Bl 4 dias jue 30/01,/20 mar 04,/02,/20
39 (= Desarrollo de aplicaciones 4 dias mié 05/02/20 lun 10/02,/20 #
40 = desarrollo de aplicaciones 4 dias mieé 05,/02/20 lun 10/02/20
41 ™= Implementacion 10 dias mar 12,/05,/20 lun 25,/05,/20

Proyecto: Cronograma de Tarea
Fecha: jue 10/09/20

Tarea

Divisian I I ]
Hito g

Resumen e

Resumen del proyecto

Tarea inactiva
Hita inactivo

Resumen inactiva

1 Tarea manual

solo duracian

I =olo el comisnzo C

zolo fin d

Fecha limite

Progresa

&

Infarme de resumen manual Se———————————  Tareas externas

Resumen manual == Hito externc

Progresa manual
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Id Modo de [Nombre de tarea Duracién Comienzo Fin | enero 2000 fabrerc 2000 marze 2020 | akrit 2020 | maye 2020 jum
tarea 24|2903loal13 18123128 0 07 12| 17|22 27 |03 [os[13 1823 |28 |0z lo7 [ 12 |17 ] 22 |27 02 |07 [12 |97 | 22 |27 ] 01 |
42 |= creacion del Cubo 8 dias mar 12,/05/20 jue 2170520 1
43 = Prueba de reporte de requerimientos 2 dias mié 20/05/20 jue 21/05/20 -
44 |= cierre de proyecto 2 dias vie 22/05/20 lun 25/05/20 ¢ H
45 |= Administracion del Proyecto 84 dias jue 300120 mar 26/05/20
46 |= Administracion del Proyecto 84 dias jue 30/01/20 mar 26/05,/20
47 = Mantenimiento y crecimiento 1 dia mar 26/05/20 mar 26/05/20 n
448 |= Mantenimisnto 1dia mar 26/05/20 mar 26/05,/20
43 |= crecimiento 1 dia mar 26,/05/20 mar 26/05,/20
Tarea Resumen del proyecto 1 Tarea manual I I :olo el comienzo C Fecha limite +
Proyecto: Cronograma de Tarea|  Divisien vevasraranianne s Tarea inactiva solo duracicn solo fin | Progreso
Fe{ha:jue 10/09/20 Hito L Hito inactivo Informe de resumen manual S Tareas externas Progreso manual
Resumen 1 Resumen inactivo [ Resumen manual 1 Hito extemnc <
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ANEXO D. ENTREVISTAY CUESTIONARIO

CUESTIONARIO PARA ENTREVISTAR AL JEFE DE LA UNIDAD

1. LAS RESPONSABILIDADES

> Describa la responsabilidad principal de la unidad.

> Describa la relacion de su unidad con el resto de las unidades

2. OBJETIVOS DE LA UNIDAD

> ¢ Cudl es el objetivo de la unidad?

> ¢ Cuales son sus factores de riesgo?

> ¢Cuales son los importantes problemas que usted enfrenta hoy dentro de sus
funciones?

> ¢con que frecuencia usted mide los factores de éxito de su unidad?

> Analisis de requisitos

> ¢Qué informacion usa usted actualmente?

> ¢Qué datos son importantes actualmente para su unidad?

> ¢Cuénta informacion maneja actualmente, de manera semanal y mensual?

> ¢ Con respecto a los nifios y nifias que informacion maneja?

> ¢Cuanta informacion mantiene actuarialmente en el tema de atenciones?

> ¢Las antas gerencias que informacion necesitan actualmente?
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